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Resumo

O debate sobre o comportamento alienado do eleitor tem
sido um dos grandes desafios dentro da dimensao eleito-
ral além de ser um fendmeno crescente e relevante tanto
nas democracias consolidadas como nas novas. Sendo
assim, o presente trabalho buscou explorar varidveis que
poderiam ter alguma associagdo com a anulacéo eleito-
ral (votos brancos e nulos) nos municipios do Parand. A
metodologia do estudo foi baseada em um Modelo de
Regressdo Linear Mdltipla utilizando dados eleitorais
de 2018 e dados secunddrios sobre indicadores socioe-
condmicos. O estudo procurou avaliar até que ponto
as condic¢bes socioecondmicas estimulam, retraem ou
interferem no comportamento de anular os votos dos
eleitores. Os resultados reforcam o entendimento de que,
0s votos brancos para governador em 2018 podem estar
associados a contextos de menor desenvolvimento edu-
cacional, ou seja, mais propicios ao erro ndo intencional
dos eleitores. No caso dos votos nulos, isso ndo parece
acontecer. Além disso, quanto mais despesas em inves-
timentos e educa¢do o municipio faz, hd menor votos
brancos e nulos.

Palavras-chave: Alienacéo eleitoral, Elei¢oes.

Abstract

The debate on voter alienated behavior has been one of the great
challenges within the electoral dimension, in addition to being
a growing and relevant phenomenon both in consolidated and
new democracies. Therefore, the present work sought to ex-
plore variables that could have some association with electoral
annulment (white and null votes) in the municipalities of Pa-
rand. The study methodology was based on a Multiple Linear
Regression Model using 2018 electoral data and secondary
data from socioeconomic indicators. The results reinforce the
understanding that the white vote for governor in 2018 may
be associated with contexts of lower educational development,
that is, more prone to unintentional electoral error. In the case
of null votes, this does not seem to happen. In addition, the
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more spending on investments and education the municipality
makes, the fewer blank and null votes will be registrated.

Keywrods: Electoral Alienation, Elections.

1 Introducao

A nao participagdo eleitoral (abstenc¢do), somada aque-
les eleitores que comparecem as urnas, mas optam por
anular ou votar em branco, caracteriza o que tem sido
denominado de alienacéo eleitoral. O presente trabalho
tem como objetivo analisar somente os casos de votos
nulos e brancos e se as bases sociais podem estar associ-
adas a essas atitudes.

No Brasil, existem alguns trabalhos que abordam essa
temadtica, mas ainda ha grande esforco na literatura em
entender os dois casos [1, 2, 3, 4]. O trabalho de (author?)
[4], por exemplo, analisou separadamente abstencdes,
votos brancos e nulos nas elei¢des presidenciais de 1989
a 2002, utilizando dados agregados ao nivel dos estados
e concluiu que os efeitos do Indice de Desenvolvimento
Humano (IDH) foram negativos tanto sobre brancos
quanto sobre nulos.

Segundo os primeiros estudos sobre o tema, predomi-
nou o entendimento de que os votos invalidos poderiam
representar um descontentamento de setores mais mo-
dernos da sociedade com o sistema politico (author?)
[5] ou um reflexo da falta de credibilidade do processo
politico (author?) [1] . Outras andlises enfatizam que
esses tipos de votos aumentam em contextos de menor
alfabetizacdo e extensdo territorial (author?) [3] e em
contextos de menor renda e alfabetizacdo (author?) [2].

Dados do OCDE mostram que nas tltimas elei¢des para
as quais existem dados disponiveis, a participagéo elei-
toral no Brasil foi de 80% dos eleitores cadastrados. Esse
numero é superior a média da OCDE, de 69%, e reflete
a prética do voto obrigatério no Brasil. Porém, o sta-
tus sécio econdmico também pode afetar a participagdo
eleitoral, dado que para os 20% mais favorecidos da
populagdo, esta taxa estimada é de 81% e, para os 20%
menos favorecidos, de 79%. Esse dado mostra a rele-
vancia de entender os fatores sociais que de fato podem
levar a alienacdo eleitoral (author?) [6].
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2 Materiais e Métodos

Nesta secdo serd apresentado o conjunto de dados consi-
derados no estudo e o método de Regressdo Linear Mtl-
tipla que foi empregado nesse trabalho. Inicialmente,
as covaridveis foram separadas por grupos socioecond-
micos e para a estimagdo foi utilizado o método de mi-
nimos quadrados, por ser uma técnica de otimizagdo
matemadtica que busca encontrar o melhor ajuste para
um conjunto de dados tentando minimizar a soma dos
quadrados das diferengas entre o valor estimado e os
dados observados (residuos). O objetivo é encontrar os
valores dos parametros para o modelo que "melhor"se
ajusta aos dados.

2.1 O conjunto de dados

O conjunto de dados socioeconémicos utilizado é dispo-
nibilizado de forma ptblica pelo IPARDES. As varidveis
dependentes do estudo sdo: Taxa de votos branco e taxa
de votos nulos para a elei¢des de 2018 a Governador nos
municipios do Parand. Como para alguns municipios
do Paranda ndo haviam informacgées de financas munici-
pais, foram considerados apenas municipios que tinham
esses dados disponiveis. No final da andlise, sobraram
285 municipios paranaenses. A seguir serdo apresenta-
das as 24 varidveis que foram consideradas inicialmente
no estudo com sua defini¢do de acordo com o site do
Instituto Paranaense de Desenvolvimento Econdmico e
Social (IPARDES).

> Despesas per capita: Total da despesa efetivamente
realizada durante o exercicio fiscal sobre o total da
populacgdo estimada para 2018 (R$).

» Despesas de transferéncias per capita: Recursos des-
tinados pelo poder ptblico a outras pessoas de di-
reito publico ou privado para o financiamento de
suas despesas correntes sobre o total da populagao
estimada para 2018 (R$).

» Fundo de Participacdo Municipal: Fundo de partici-
pagdo dos municipios transferido pela Unido sobre
o total da populagdo estimada para 2018 (R$)

> Despesas com educagdo e seguranga: Participacdo
percentual das despesas decorrentes das a¢des volta-
das para educacdo, satde, previdéncia e assisténcia
social no total da despesa efetivamente realizada
durante o exercicio fiscal (R$).

> Receita com educacdo per capita: Despesas decor-
rentes das agdes voltadas para a educacédo sobre o
total da populagdo estimada para 2018 (R$).

> Despesas com investimentos per capita: Despesas
com investimentos sobre o total da populacao esti-
mada para 2018 (R$).

> Receita per capita: Receitas orgamentarias recolhi-
das aos cofres ptiblicos por forca de arrecadacdo
sobre o total da populagdo estimada para 2018 (R$).

» Despesa com satide per capita: Refere-se a despesa
municipal total realizada com agdes e servigos pu-

blicos de satide sobre o total da populagdo estimada
para 2018 (R$).

Receita tributdria per capita: Receita que corres-
ponde a arrecadacao da receita tributaria menos as
dedugdes sobre o total da populagdo estimada para
2018 (R$).

IDHM educagio: O Indice de Desenvolvimento Hu-
mano Municipal é medido pela composicdo de dois
subindices: a escolaridade da populagao adulta (%
de pessoas de 18 anos ou mais de idade com ensino
fundamental completo) e; o fluxo escolar da popula-
¢do jovem (% de criangas de 5 a 6 anos frequentando
escola; % de jovens de 11 a 13 anos frequentando
0s anos finais do ensino fundamental; % de jovens
de 15 a 17 anos com ensino fundamental completo
e; % de jovens de 18 a 20 anos com ensino médio
completo.

IDHM renda: No Indice de Desenvolvimento Hu-
mano Municipal Renda, o dominio sobre recursos
para garantir um padrao de vida com acesso a ne-
cessidade basicas, como agua, alimento e moradia,
é medido pela renda mensal per capita.

IDHM alfabetizacdo: E o percentual das pessoas
acima de 15 anos de idade que sdo alfabetizadas,
ou seja, que sabem ler e escrever pelo menos um
bilhete simples.

IDHM: O IDHM é um indice composto que agrega
trés das mais importantes dimensdes do desenvolvi-
mento humano: a oportunidade de viver uma vida
longa e saudédvel (IDHM Satde); de ter acesso a
conhecimento (IDHM Educagio) e ter um padrao
de vida que garanta as necessidades basicas (IDHM
Renda).

IPDM: O Indice Ipardes de Desempenho Municipal
(IPDM) procura avaliar a situagdo dos municipios
paranaenses, considerando, com igual ponderacéao,
as trés principais dreas de desenvolvimento econo-
mico e social, a saber: a) emprego, renda e producao
agropecudria; b) educagdo; e c) satide.

IPDM educagdo: Avalia a situagdo dos municipios
paranaenses, com relagdo a: taxa de matricula na
educacao infantil; taxa de abandono escolar (1% a 4°
série / 1°a 5° ano; 5* a 8 série / 6° a 9° ano e ensino
médio); taxa de distor¢do idade-série (1% a 4" série /
1°a 5% ano; 5% a 87 série / 6° a 9° ano e ensino médio);
percentual de docentes com ensino superior (1% a 4°
série / 1°a 5° ano; 5" a 87 série / 6° a 9° ano e ensino
médio); resultado do IDEB (1% a 4* série / 1°a 5° ano
e 5% a 8" série / 6° a 9° ano).

IPDM renda: Na construgdo do indice da dimenséao
Emprego, Renda e Producdo Agropecudria sao utili-
zadas as varidveis relacionadas ao salario médio, ao
emprego formal e a renda da agropecudria.

IPDM satide: Na construgao do indice da dimenséao
Satde sdo usadas as varidveis: nimero de consultas
pré-natais; 6bitos infantis por causas evitaveis, e
6bitos por causas mal-definidas.

PIB per capita: PIB divido pela populagéo estimada
do municipio em 2018.
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» Extremamente pobre: Propor¢do dos individuos
com renda domiciliar per capita igual ou inferior a
R$ 70,00 (setenta reais) mensais.

> Vulnerdveis a pobreza: Proporcdo de individuos
com renda domiciliar per capita igual ou inferior a
R$ 255,00 (duzentos e cinquenta e cinco reais) men-
sais.

» Taxa de pobreza: Propor¢do dos individuos com
renda domiciliar per capita igual ou inferior a R$
140,00 mensais, em reais de agosto de 2010. O uni-
verso de individuos é limitado aqueles que vivem
em domicilios particulares permanentes.

> Eleitores analfabetos: Proporcdo de pessoas anal-
fabetas sobre o total de pessoa a quem se atribui a
aptiddo de participar da escolha de um represen-
tante para exercer cargo publico.

» Eleitores femininos: Proporc¢do de pessoas do sexo
feminino sobre o total de pessoa a quem se atribui
a aptiddo de participar da escolha de um represen-
tante para exercer cargo publico.

> Eleitores masculinos: Propor¢do de pessoas do sexo
masculino sobre o total de pessoa a quem se atribui
a aptiddo de participar da escolha de um represen-
tante para exercer cargo publico.

A partir dos dados listados, foram feitas analises descri-
tivas de cada variavel resposta com todas as varidveis
explicativas. Como sdo muitas varidveis, nesse estudo
foram destacados apenas os graficos que mostraram al-
guma associacdo com as varidveis resposta taxa de votos
nulos e taxa de votos brancos. E possivel observar que,
no caso dos votos em branco, parece haver uma associ-
acgdo negativa com as varidveis de finangas publicas e,
positiva com as varidveis sociais.

Figura 1: Grafico de dispersdao Modelo 1 - Varidvel res-
posta taxa de voto branco

Para o Modelo 2, também parece haver uma associ-
acdo negativa dos votos nulos com as varidveis de fi-
nangas municipais e positiva com as varidveis sociais de
educacao e alfabetizacao.

Figura 2: Grafico de dispersao Modelo 2 - Varidvel res-
posta taxa de voto nulo

2.2 Modelos empregados

O Modelo empregado foi o método de Regressdo Linear
Multipla. Serdo considerados dois modelos, um para
explicar as taxas de votos nulos e o outro para explicar
as taxa de votos em branco. O modelo sera apresentado
no tépico 2.2.1.

2.2.1 Regressao Linear Mudltipla

A Regressao Linear Multipla é um modelo de analise que
se usa quando se deseja modelar a relacdo linear entre
uma varidvel de desfecho continua e mdltiplas varid-
veis preditoras que podem ser continuas ou categoéricas.
Onde Y é a varidvel de interesse, a que queremos prever.
x é a varidvel preditora e que estd associado ao beta, que
dird o qudo inclinado estd a reta, ou o qudo influente é
a variavel preditora. Por sua vez, o alfa é o valor que
descreve o intercepto: onde a linha estd quando o valor
de x é zero.

Y=a+pB1x1+ ...+ faxa+e

3 Resultados e Discussoes

Para cada grupo das 24 covaridveis consideradas (fi-
nangas publicas, IDHM, IPDM, socias e renda) do con-
junto de dados, foi aplicado o método de stepwise para
identificar um subconjunto ttil de preditores. O crité-
rio utilizado foi o de Akaike (AIC), a fim de mensurar
a qualidade do modelo estatistico. Nesse caso, meno-
res valores de AIC representam uma maior qualidade
e simplicidade. Finalmente, para cada modelo, foram
analisados os pressupostos.
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3.1 Ajuste dos modelos

Para o ajuste do modelo, foi feito o método de stepwise.
O processo adiciona sistematicamente a varidvel mais
significativa ou remove a varidvel menos significativa
durante cada etapa e o melhor modelo é escolhido com
base no menor AIC. Abaixo entdo os melhores modelos
escolhidos para a varidvel resposta taxa de votos em
branco e taxa de votos nulos. O Modelo 1 é referente a
varidvel resposta taxa de branco e o Modelo 2 é referente
a variavel resposta taxa de nulo.

Step: AI(=75.62

tx_brancos ~ log(desp_trans_pcap) + log(desp_inv_pcap) + log(desp_sau_pcap) +
idhm_educacao + idhm_alfabetizacao + log(pib_percapita) +
tx_eleitores_masc

Df Sum of Sq RSS ALC
351.31 75.617

3.788 355.18 76.674

1.137 350.17 76.694

@.360 350.95 77.325

@.304 351.81 77.371

0.148 351.16 77.497

?.080 351.23 77.552

6.638 357.95 78.953

6.703 358.01 79.004

7.068 358.38 79.295

11.281 362.59 B82.625
11.856 363.17 83.077
45.47@ 396.78 108.385

<nones
log(pib_percapita)
ipdm_renda
ipdm_educacao
tx_eleitores_analf
log(rec_trib_pcap)
ipdm_saude
log(desp_sau_pcap)

- tx_eleitores_masc

- log(desp_trans_pcap)
- idhm_educacac

- log(desp_inv_pcap)
- idhm_alfabetizacao
MODEL INFO:
Observations: 285
Dependent Variagble: tx_brancos
Type: OLS linear regressien

[ S S

1
1
1
1
1
1
1
1
1
1
1
1

Figura 3: Modelo 1 selecionado pelo critério de AIC -
Varidvel resposta taxa de votos brancos

Step: AI(=469.26
tx_nulos ~ log(desp_trans_pcap) + log(desp_inv_pcap) + log(desp_sau_pcap) +
idhm_educacae + idhm_alfabetizacao

Df Sum of Sq RSS AIC

<nohe> 1417.9 469.26

- log(desp_sau_pcap) 1 10.231 1428.1 469.31
+ ipdm_renda 1 5.216 1412.7 470.21
+ tx_eleitores_masc 1 4.036 1413.8 470.45
+ ipdm_educacao 1 1.291 1416.6 471.00
+ log(rec_trib_pcap) 1 1.211 1416.7 471.02
+ tx_eleitores_analf 3 1.824 1416.9 471.06
+ ipdm_saude 1 0.536 1417.3 471.15
+ log(pib_percapita) 1 0.000 1417.9 471.26
- idhm_alfabetizacao 1 23.849 1441.7 472.02
- idhm_educacao 1 52.233 1470.1 477.57
- log(desp_trans_pcap) 1 52.459 1470.3 477.62
- log(desp_inv_pcap) 1 96.887 1514.8 486.10

MODEL INFO:

Observations: 285

Dependent Variable: tx_nulos
Type: OLS linear regression

Figura 4: Modelo 2 selecionado pelo critério de AIC -
Variavel resposta taxa de votos nulos

A figura abaixo mostra as analises dos pressupostos
dos dois modelos. Os primeiros quatro gréaficos sdo
referentes ao Modelo 1 e os demais ao Modelo 2. Os
graficos dos residuos pelos valores previstos permite
analisar tanto a linearidade quanto a homoscedastici-
dade. Como a linha vermelha esta aproximadamente
horizontal, considerou-se que o pressuposto de lineari-
dade foi atendido. Os gréficos de normalidade permi-
tem ver se os residuos tém distribui¢do normal. Como
os residuos estdo bastante em cima da linha pontilhada,
considerou-se que estd atendendo o pressuposto. Ja os
gréficos de homoscedasticidade, onde a linha vermelha

deve ser aproximadamente horizontal, também atendeu
ao pressuposto e também percebe-ser que nao existem
pontos de alavancagem.

Normal @-Q

Residuals vs Fitled

Fied vakuts Loverage

Residuals vs Fitied Normal 00

Figura 5: Gréficos de pressupostos dos modelos

3.2 Resultados

Abaixo estdo os resultados da regressdo linear mdltipla
dos Modelos 1 e 2.

tx_brancos tx_nulos

Predictors Estimates cr » Predictors Estimates cl »
(Intercept) 304 1315230470 (Intercept) 1343 216-2469 0.020
des c: log, -0.76 -1.40--0.13  0.019
desp trans peap [log] desp trans peap [log]  -1.92 -3.00--0.74  0.001
despinvpeap [log]  -0.41  -0.68--0.15  0.002

despinvpeap flog]  -1.18  -171--0.65 <0.001
desp saupeap [log] ~ -0.73  -1.36--0.10 0.023
idhm educacao 511 -849--174  0.003 desp sau peap [log] 090 -035-216 0.157
idhm alfabetizacao 015 0.10-0.19  <0.001 idhm educacao 863 3.33-13.92 0.002
pib percapita [log] 036 -005-0.78  0.085 idhm alfabetizacao 0.10 0.01-0.19  0.031

tx eleitores masc 1571 226-29.15  0.022 Observations 285

0.392/0.381

Observations 285
0.448/0.434

R?/R? adjusted
R?/R? adjusted

Figura 6: Resultado
Multipla

do Modelo de Regressao Linear

Conforme o R-quadrado de cada modelo, o conjunto
de varidveis independentes escolhido explica melhor as
variagdes das taxas de votos brancos nas elei¢des para
Governador de 2018 para os municipios do Parand em
comparagdo com votos nulos.

No primeiro modelo, a varidvel do indice de desenvolvi-
mento humano para alfabetizagdo é a mais significativa
e mostra que existe uma associagao positiva entre as ta-
xas de votos brancos e a alfabetizacdo. No 2 modelo, a
varidvel mais significativa é despesa de investimento,
que mostra uma associacdo negativa com as taxas de
votos nulos.

De forma geral, todas as varidveis de finangas ptblicas
apresentam uma associagdo negativa com votos brancos
e nulos.

A maioria das varidveis de renda e sociais apresenta uma
associagdo positiva com votos brancos e nulos, apenas
educacdo para o modelo 1 apresentou associa¢do nega-
tiva.

Os resultados reforcam o entendimento de que, os votos
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brancos para governador em 2018 podem estar associa-
dos a contextos de menor desenvolvimento educacional,
ou seja, mais propicios ao erro ndo intencional dos eleito-
res. No caso dos votos nulos, isso nao parece acontecer.
Além disso, quanto mais despesas em investimentos e
educagdo o municipio faz, hd menor votos brancos e
nulos.

4 Conclusoes

Em ambos os modelos, percebe-se que quando os gastos
com transferéncias municipais ou investimentos aumen-
tam, espera-se uma varia¢do negativa na taxa de votos
nulos e em branco e que pode-se inferir que ha uma
atitude mais positiva dos cidadaos a projetos ptiblicos
que exijam esfor¢os importantes de investimento, desde
que entendam que suas condi¢des de vida melhorarao.
Esse fato confirma o resultado do modelo 2 que mostra
que quando os gastos com satide municipais aumentam
1% espera-se uma variacdo negativa na taxa de votos
brancos.

Também observou-se que, quando os gastos com alfa-
betizagdo aumentam espera-se uma variagdo positiva
na taxa de votos brancos e nulos. Nessa mesma linha,
quando olhamos para educagdo, que é um indicador
mais rigoroso, ou seja, ele considera: a porcentagem de
pessoas de 18 anos ou mais de idade com ensino fun-
damental completo, a porcentagem de criangas de 5a 6
anos frequentando escola, a porcentagem de jovens de
11 a 13 anos frequentando os anos finais do ensino fun-
damental, a porcentagem de jovens de 15 a 17 anos com
ensino fundamental completo e a porcentagem de jovens
de 18 a 20 anos com ensino médio completo. Percebe-se
que os efeitos da educagdo sobre votar branco e nulo
mudam. Nesse caso, o efeito do voto nulo é negativo e
do voto em branco positivo.

A taxa de eleitores analfabetos confirma que, municipios
que possuem uma populagao melhor instruida tendem
a ter mais votos em branco e a dultimo varidvel, mostra
que quanto mais eleitores do sexo masculino votam, au-
menta a chance de votos em brancos.

E, por dltimo, uma forma de aprimorar o estudo seria
considerar andlise espacial para a observabilidade de
padrao nas votagdes de brancos e nulos entre os munici-
pios.

Além disso, incluir um comparativo com elei¢des passa-
das para entender se a significancia, a intensidade ou a
relacdo das covaridveis mudou
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