
APÊNDICE I – CÓDIGO FONTE DAS FUNÇÕES PROGRAMADAS NO 
MATLAB 

function PBF 
% Menu que possibilita realizar os cálculos do trabalho 
k=menu('PBF UFPR-2006',... 
       'TESTE T2 DE HOTELLING','DESCARTE DE OUTLIER',... 
       'DESCARTE DE VARIÁVEIS','FISHER','LACHENBRUCH-FISHER',... 
       'REGRESSÃO LOGÍSTICA','LACHENBRUCH-RELOG','FIM-PROGRAMA'); 
if k==1 
% TESTE T2 DE HOTELLING 
% Utilizou-se uma Matriz de ordem: 1372x13 
% A matriz possui 740 famílias beneficiárias e 632 não beneficiadas. 
load dados 
PP=[pop1;pop2]; 
[n1,c1]=size(pop1); 
[n2,c2]=size(pop2); 
[N,P]=size(PP); 
me1=mean(pop1); 
me2=mean(pop2); 
cov1=cov(pop1); 
cov2=cov(pop2); 
[n,p]=size(me1); 
% Escolha das opções pelo usuário'  

aviso={'ENTRE COM O NÍVEL DE SIGNIFICÂNCIA "alfa" <entre 0 e 1>:',...  
       'SABE-SE QUE U1-U2=delta0. ENTRE COM O VALOR DE delta0'};  
titulo='AMOSTRAS PROVENIENTES DE DISTRIBUIÇÃO NORMAL'; 

linhas=1; 
resposta=inputdlg(aviso, titulo, linhas); 
alpha=str2num(char(resposta(1))); 
delta=str2num(char(resposta(2))); 
sp=(((n1-1)*cov1)+((n2-1)*cov2))/(n1+n2-2); 
for i=1:p 
delta0(i,1)=delta; 
end 
opcao = menu('CONDIÇÕES PARA AS MATRIZES DE COVARIÂNCIAS:',...  

     'MATRIZES DE COVARIÂNCIAS IGUAIS',...  
     'MATRIZES DE COVARIÂNCIAS DIFERENTES'); 

if opcao==1 
disp('') 
disp('---------------------------------------------------------------------------------'); 
disp(' CASO DE IGUALDADE DE MATRIZES DE COVARIÂNCIAS '); 
disp('---------------------------------------------------------------------------------'); 
disp(' RESULTADOS PARA ANÁLISE  '); 
disp('--------------------------------------------'); 
disp(' Nº de obs.|Nº de var.|Nº de elem. pop1 |Nº de elem. pop2.'); 
disp('----------------------------------------------------------'); 
re=[N P n1 n2]; 
disp(sprintf('%10.0f %10.0f %15.0f %15.0f\n',re')) 
disp('----------------------------------------------------------'); 
T2E=((me1' - me2') - delta0)'*(inv(sp.*(inv(n1)+(inv(n2)))))*((me1' - me2') - delta0); 
T2=T2E*(n1+n2-p-1)/((n1+n2-2)*p); 
T2_teorico=finv(1-alpha,p,n1+n2-p-1); 
result=[T2E T2 T2_teorico]; 
disp('-----------------------------------------------------------------------------------------'); 
disp('  VALOR ESTATÍSTICO DO TESTE | T2 AJUSTADO | T2 TEÓRICO  '); 
disp('-----------------------------------------------------------------------------------------'); 
disp(sprintf('%22.4f %15.4f %12.4f \n',result')) 
pause 
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if T2>T2_teorico 
disp('---------------------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
disp(['H0 REJEITADO, PARA NÍVEL DE SIGNIFICÂNCIA DE' num2str(100*alpha) '%,POIS']); 
disp(' ') 
disp('T2(n1+n2-p-1)/((n1+n2-2)*p)>Fp,n1+n2-p-1 (alpha)'); 
disp(' ') 
disp(['OU SEJA, ' num2str(T2) ' > ' num2str(T2_teórico) ]); 
disp('---------------------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
pause 
else 
disp('---------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
disp(['H0 ACEITO, PARA NÍVEL DE SIGNIFICÂNCIA DE ' num2str(100*alpha) '%']); 
disp(' ') 
disp('T2(n1+n2-p-1)/((n1+n2-2)*p<Fp,n1+n2-p-1 (alpha)'); 
disp('') 
disp(['OU SEJA, ' num2str(T2) ' < ' num2str(T2_teórico)]); 
disp('---------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
pause 
end 
elseif opcao==2 
disp('') 
disp('--------------------------------------------------------------------------------------'); 
disp('CASO DE DESIGUALDADE DE MATRIZES DE COVARIÂNCIAS'); 
disp('--------------------------------------------------------------------------------------'); 
disp('RESULTADOS PARA ANÁLISE'); 
disp('--------------------------------------------------------------------'); 
disp('Nº de obs.|Nº de var.|Nº de elem. pop1 |Nº de elem. pop2'); 
disp('--------------------------------------------------------------------'); 
re=[N P n1 n2]; 
disp(sprintf('%10.0f %10.0f %15.0f %15.0f\n',re')) 
disp('------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
T2=((me1'-me2')-delta0)'*(inv(cov1*inv(n1)+(cov2*(inv(n2)))))*((me1'-me2')-delta0); 
T2_teorico=chi2inv(1-alpha,p); 
result=[T2 T2_teorico]; 
disp('------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
disp('  VALOR ESTATÍSTICO DO TESTE | T2 TEÓRICO  '); 
disp('------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
disp(sprintf('%22.4f %15.4f\n',result')) 
if T2>T2_teorico 
disp('----------------------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
disp(['H0 REJEITADO, PARA NÍVEL DE SIGNIFICÂNCIA DE ' num2str(100*alpha) '%,POIS']); 
disp('') 
disp('T2 > X2p (alpha)'); 
disp('') 
disp(['OU SEJA, ' num2str(T2) ' > ' num2str(T2_teórico) ]); 
disp('---------------------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
pause 
else 
disp('-----------------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
disp(['H0 ACEITO, PARA NÍVEL DE SIGNIFICÂNCIA DE ' num2str(100*alpha) '%, POIS']); 
disp('') 
disp('T2 > X2p (alpha)'); 
disp('') 
disp(['OU SEJA, ' num2str(T2) ' < ' num2str(T2_teórico)]); 
disp('-----------------------------------------------------------------------------------------------------------'); 
pause 
end 
end 
PBF 
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elseif k==2 
%DESCARTE DE OBSERVAÇÕES ATÍPICAS (OUTLIER) 
load dados 
X=[pop1; pop2]; 
% MÉDIA-COVARIÂNCIA-CORRELAÇÃO 
disp('') 
disp('*********************') 
disp('* VETOR DE MÉDIAS *') 
disp('*********************')  
disp('') 
me=mean(X); 
disp(me(:,1:7)) 
pause 
disp(me(:,8:13)) 
pause 
disp('*************************') 
disp('* MATRIZ COVARIÂNCIA *') 
disp('*************************')  
disp('') 
S=cov(X); 
disp(S(:,1:7)) 
pause(1) 
disp(S(:,8:13)) 
pause 
disp('****************************') 
disp('*    MATRIZ CORRELAÇÃO    *') 
disp('****************************')  
disp('') 
R=corrcoef(X); 
disp(R(:,1:7)) 
pause 
disp(R(:,8:13)) 
pause 
% AUTOVALORES E AUTOVETORES 
[E2,D2]=eig(R); 
[dd2,i2]=sort(diag(D2)); 
dd2=flipud(dd2)'; 
E2=E2(:,i2); 
disp('*************************************************************************') 
disp('* AUTOVALORES E AUTOVETORES ORDENADOS DA MATRIZ CORRELAÇÃO *') 
disp('*************************************************************************') 
disp('******************') 
disp('* AUTOVALORES *') 
disp('******************') 
disp(dd2(:,1:7)) 
disp('*************************************') 
disp('* AUTOVETORES CORRESPONDENTES *') 
disp('*************************************') 
disp(E2(:,1:7)) 
pause 
disp('***************') 
disp('* AUTOVALOR *') 
disp('***************') 
disp(dd2(:,8:13)) 
disp('**********************************') 
disp('* AUTOVETOR CORRESPONDENTE *') 
disp('**********************************') 
disp(E2(:,8:13)) 
pause 
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% Determinação da proporção de variância explicada 
% pelos autovalores da matriz de correlação 
r1=eig(R); 
r1=flipud(sort(r1)); 
m1=length(r1); 
j1=(1:m1)'; 
t1=sum(r1); 
r2=(r1/t1)*100; 
r3=(cumsum(r1)/t1)*100; 
r=[j1 r1 r2 r3]; 
disp('************************************************') 
disp('* PROPORÇÃO DE VARIÂNCIA EXPLICADA PELOS *') 
disp('*    AUTOVALORES DA MATRIZ CORRELAÇÃO    *') 
disp('************************************************') 
disp('') 
disp('----------------------------------------------------------------------') 
disp(' ORDEM     AUTOVA-     VAR. EXPL.     VAR. EXPL. ') 
disp('               LORES    (EM %)           ACUM.(%)  ')     
disp('----------------------------------------------------------------------') 
disp(sprintf('%8.0f %10.4f %8.2f %11.2f\n',r')) 
disp('----------------------------------------------------------------------') 
pause 
% Determinação dos escores das componentes principais a ser  
% utilizado para o descarte de outlier 
CP=E2; 
XM=mean(X); 
DP=diag(S); 
DP=(inv(sqrt(diag(DP))))'; 
[m1,n1]=size(X); 
for i=1:m1 
AB(i,:)=X(i,:)-XM; 
end 
Z=AB*DP; 
ESCR=Z*E2; 
disp('****************************************') 
disp('* ESCORES (VARIÁVEIS PADRONIZADAS) *') 
disp('****************************************') 
disp(' ') 
[m2,n2]=size(ESCR); 
% Este é o resultado a ser utilizado para o descarte de outlier 
K1=1:686; 
K2=687:1372; 
disp('-------------------------------------------------------------------------------------') 
disp(' FAMILIA     COMP1     COMP2     FAMILIA     COMP1     COMP2 ') 
disp('-------------------------------------------------------------------------------------') 
disp('') 
pause 
escore1=[K1' ESCR(K1,1) ESCR(K1,2)]; 
escore2=[K2' ESCR(K2,1) ESCR(K2,2)]; 
escore=[escore1 escore2]; 
escore=[K1'  ESCR(K1,1)  ESCR(K1,2)  K2'  ESCR(K2, 1)  ESCR(K2,2)]; 
disp(sprintf('%8.0f %10.4f %11.4f %8.0f %10.4f %11.4f\n',escore'))  
pause 
% Conjunto de propriedades dos objetos 
set(0, 'defaultfigurecolor','w') 
% cria uma janela para a figura 1 
figure (1) 
% limpa todas as figuras existentes 
clf 
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n2=length(ESCR(:,1)); 
plot(ESCR(:,1), ESCR(:,2), 'r.', 'markersize',15) 
grid 
for i=1:n2 
text(ESCR(i,1), ESCR(i,2)+ 0.1, num2str(i), 'fontsize',10) 
end 
title('DISPERSÃO DOS ESCORES: COMP1 versus COMP2') 
xlabel('ESCORE - COMP1') 
ylabel('ESCORE - COMP2') 
pause 
PBF 
elseif k==3 
%DESCARTE DE VARIÁVEIS 
load dados 
X=[pop1;pop2]; 
i=1:77; j=79:335; k=337:1372; 
X=[X(i,:);X(j,:);X(k,:);]; 
% MÉDIA-COVARIÂNCIA-CORRELAÇÃO 
disp('') 
disp('*************************') 
disp('*     VETOR DE MÉDIAS     *') 
disp('*************************')  
disp('') 
me=mean(X); 
disp(me(:,1:7)) 
pause 
disp(me(:,8:13)) 
pause 
disp('****************************') 
disp('*    MATRIZ COVARIÂNCIA   *') 
disp('****************************')  
disp('') 
S=cov(X); 
disp(S(:,1:7)) 
pause 
disp(S(:,8:13)) 
pause 
disp('****************************') 
disp('*    MATRIZ CORRELAÇÃO    *') 
disp('****************************')  
disp('') 
R=corrcoef(X); 
disp(R(:,1:7)) 
pause 
disp(R(:,8:13)) 
pause 
% AUTOVALORES E AUTOVETORES 
[E2,D2]=eig(R); 
[dd2,i2]=sort(diag(D2)); 
dd2=flipud(dd2)'; 
i2=flipud(i2)'; 
E2=E2(:,i2); 
disp('*************************************************************************') 
disp('* AUTOVALORES E AUTOVETORES ORDENADOS DA MATRIZ CORRELAÇÃO *') 
disp('*************************************************************************') 
disp('******************') 
disp('* AUTOVALORES *') 
disp('******************') 
disp(dd2(:,1:7)) 
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disp('**************************************') 
disp('* AUTOVETORES CORRESPONDENTES *') 
disp('**************************************') 
disp(E2(:,1:7)) 
pause 
disp('****************') 
disp('* AUTOVALOR *') 
disp('****************') 
disp(dd2(:,8:13)) 
disp('***********************************') 
disp('*   AUTOVETOR CORRESPONDENTE  *') 
disp('***********************************') 
disp(E2(:,8:13)) 
pause 
% Conjunto de propriedades dos objetos 
set(0, 'defaultfigurecolor','w') 
% cria uma janela para a figura 1 
figure (1) 
% limpa todas as figuras existentes 
clf 
y1=dd2; 
plot(y1, 'r.-', 'markersize',15) 
grid 
title('AUTOVALORES DAS COMPONENTES PRINCIPAIS') 
xlabel('Componentes Principais') 
ylabel('Autovalores') 
pausePBF 
elseif k==4 
% FUNÇÃO DISCRIMINANTE LINEAR DE FISHER 
% Matriz de dados 1370 famílias e 7 variáveis, ou seja, uma matriz 1370x7 
% contendo 738 famílias beneficiárias e 632 não beneficiária 
load dados_descartes 
acertoI=0; 
erradoI=0; 
acertoII=0; 
erradoII=0; 
POP=[pop_a_d; pop_a_dn]; 
[n,p]=size(POP); 
[ni,p]=size(pop_a_d); 
[nj,p]=size(pop_a_dn); 
disp('') 
disp('************************') 
disp('* MÉDIAS DOS GRUPOS *') 
disp('************************') 
disp('') 
xme1=mean(pop_a_d) 
xme2=mean(pop_a_dn) 
pause 
disp('') 
disp('*****************************************') 
disp('* MATRIZES COVARIÂNCIAS DOS GRUPOS *') 
disp('*****************************************') 
disp('') 
cov1=cov(pop_a_d) 
cov2=cov(pop_a_dn) 
pause 
disp('') 
[n1,p]=size(pop_a_d); 
[n2,p]=size(pop_a_dn); 
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disp('********************************************') 
disp('* MATRIZ DE COVARIÂNCIAS ESTIMADA - Sp *') 
disp('********************************************') 
disp('') 
Sp=((n1 - 1)*cov1+(n2 - 1)*cov2)/(n1+n2 - 2); 
disp(Sp) 
pause 
c=(xme1'- xme2')'*inv(Sp); 
disp('') 
me=0.5*(xme1'- xme2')'*inv(Sp)*(xme1'+ xme2'); 
disp('') 
pause 
disp('***********************************') 
disp('* MÉDIA UNIVARIADA DO GRUPO 1 *') 
disp('***********************************') 
disp('') 
yme1=c*xme1'; 
disp(yme1) 
disp('') 
disp('***********************************') 
disp('* MÉDIA UNIVARIADA DO GRUPO 2 *') 
disp('***********************************') 
disp('') 
yme2=c*xme2'; 
disp(yme2) 
disp('') 
pause 
disp('***********************') 
disp('* MÉDIA UNIVARIADA *') 
disp('***********************') 
disp('') 
disp(me) 
disp('') 
disp('**********') 
disp('* FISHER *') 
disp('**********') 
disp('*****************************') 
disp('* COEFICIENTES ESTIMADOS *') 
disp('*****************************') 
disp('') 
disp(c') 
disp('') 
pause 
for i=1:ni 
POP1=POP(1,:); 
classification = POP1*c'; 
if classification >=me 
acertoI=acertoI+1; 
else 
erradoI=erradoI+1; 
end 
end 
for j=(ni+1):(ni+nj) 
POP2=POP(j,:); 
classification=POP2*c'; 
if classification < me 
acertoII=acertoII+1; 
else 
erradoII=erradoII+1; 
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end 
end 
pause 
disp([' Nº de elem. da pop 1 classificados corretamente: ' num2str(acertoI)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 1 classificados incorretamente: ' num2str(erradoI)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 2 classificados corretamente: ' num2str(acertoII)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 2 classificados incorretamente: ' num2str(erradoII)]) 
disp('') 
erroI=(erradoI/738)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE ERRO TIPO I: ' num2str(erroI),'%']) 
disp('') 
erroII=(erradoII/632)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE ERRO TIPO II: ' num2str(erroII),'%']) 
disp('') 
acerto=(acertoI+acertoII)/(738+632)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE CLASSIFICAÇAO CORRETA:  ' num2str(acerto),'%']) 
disp('') 
pause 
resp=menu('QUER CLASSIFICAR UMA NOVA FAMÍLIA','SIM, DESEJO', 'NO MOMENTO NÃO'); 
if resp==1 
disp('******************************************') 
disp('* CLASSIFICAÇÃO DE UMA NOVA FAMÍLIA *') 
disp('******************************************') 
INDICE={'ENTRE COM O TOTAL DA RENDA', 'ENTRE COM OO TOTAL DA DESPESA'}; 
titulo='ENTRADA DOS VALORES DAS VARIÁVEIS DA NOVA FAMILIA'; 
linhas=1; 
INDICES=inputdlg(INDICE, titulo, linhas); 
nova = str2num(char(INDICES)); 
pause 
pontuacao = nova' * c; 
disp('***************') 
disp('* PONTUAÇÃO *') 
disp('***************') 
disp(pontuacao) 
disp('**********') 
disp('* MÉDIA *') 
disp('**********') 
disp(me) 
disp('') 
if pontuacao >= me 
disp('CLASSIFICADA NO GRUPO 1, FAMÍLIA COM DIREITO AO BENEFICIO') 
disp('') 
else 
disp('CLASSIFICADA NO GRUPO 2, FAMÍLIA SEM DIREITO AO BENEFICIO') 
disp('') 
end 
else 
pause 
end 
PBF 
elseif k==5 
% Avaliação de precisão da FDLF pelo método de Lachenbruch 
% Matriz de dados 1370 Famílias e 7 variáveis, ou seja, uma matriz 1370x7 
% Contendo 738 Famílias beneficiadas e 632 não beneficiadas 
t1=clock; 
load dados_descartes 
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acertoI=0; 
erradoI=0; 
acertoII=0; 
erradoII=0; 
[ni,p]=size(pop_a_d); 
[nj,p]=size(pop_a_dn); 
for i=ni:-1:1 
k=1:(i-1); 
m=(i+1):ni; 
pp1=[pop_a_d(k,:);pop_a_d(m,:)]; 
xme1=mean(pp1); 
xme2=mean(pop_a_dn); 
cov1=cov(pp1); 
cov2=cov(pop_a_dn); 
[n1,p]=size(pp1); 
[n2,p]=size(pop_a_dn); 
Sp=((n1-1)*cov1+(n2-1)*cov2)/(n1+n2-2); 
c=(xme1'- xme2')'*inv(Sp); 
me=0.5*(xme1'- xme2')'*inv(Sp)*(xme1'+ xme2'); 
ppp1=pop_a_d(i,:); 
classification = (ppp1*c'); 
if classification >=me 
acertoI=acertoI+1; 
else 
erradoI=erradoI+1; 
end 
end 
for j=nj:-1:1 
k=1:(j-1); 
m=(j+1):nj; 
pp2=[pop_a_dn(k,:);pop_a_dn(m,:)]; 
xme1=mean(pop_a_d); 
xme2=mean(pp2); 
cov1=cov(pop_a_d); 
cov2=cov(pp2); 
[n1,p]=size(pop_a_d); 
[n2,p]=size(pp2); 
Sp=((n1-1)*cov1+(n2-1)*cov2)/(n1+n2-2); 
c=(xme1'- xme2')'*inv(Sp); 
me=0.5*(xme1'- xme2')'*inv(Sp)*(xme1'+ xme2'); 
ppp2=pop_a_dn(j,:); 
classification = (ppp2*c'); 
if classification < me 
acertoII=acertoII+1; 
else 
erradoII=erradoII+1; 
end 
end 
disp('') 
disp('------------------------------------------------------------------------------------------------------------') 
disp('RESULTADOS OBTIDOS: ABORDAGEM DE LACHENBRUCH (JACKNIFE)-FDLF') 
disp('------------------------------------------------------------------------------------------------------------') 
disp('') 
pause 
disp([' Nº de elem. da pop 1 classificados corretamente: ' num2str(acertoI)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 1 classificados incorretamente: ' num2str(erradoI)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 2 classificados corretamente: ' num2str(acertoII)]) 
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disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 2 classificados incorretamente: ' num2str(erradoII)]) 
disp('') 
erroI=(erradoI/ni)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE ERRO TIPO I:    ' num2str(erroI),'%']) 
disp('') 
erroII=(erradoII/nj)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE ERRO TIPO II:    ' num2str(erroII),'%']) 
disp('') 
acerto=(acertoI+acertoII)/(ni+nj)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE CLASSIFICAÇÃO CORRETA:  ' num2str(acerto),'%']) 
disp('') 
t2=clock; 
t=etime(t2,t1); 
disp(['TEMPO COMPUTACIONAL:    ' num2str(t),'seg.']) 
pause 
PBF 
elseif k==6 
% MODELO DE REGRESSÃO LOGÍSTICO MÚLTIPLO 
% Matriz de dados: 1370 famílias e 7 variáveis e ainda a primeira 
% coluna composta apenas por 1's, ou seja, uma matriz 1370x8 
% contendo 738 famílias beneficiárias e 632 não beneficiárias 
% O objetivo do "1" é calcular o coeficiente B0 
% MÉTODO DE LEVENBERG-MARGUARDT 
load dados_descartes %carrega os dados a partir de descartes 
pop=[pop_a_d ; pop_a_dn]; 
Xdata=[ones(1370,1) pop]; % Xdata 1370x8 
Ydata=[ones(738,1); zeros(632,1)]; % Ydata_1370x1 
[n,p]=size(Xdata); 
ind1=1:738; 
ind2=739:1370; 
Xdata1=Xdata(ind1,:); 
Xdata2=Xdata(ind2,:); 
[ni,p]=size(Xdata1); 
[nj,p]=size(Xdata2); 
i=1:n; 
i=i'; 
aviso={'ENTRE COM A SOLUÇÃO INICIAL:'}; 
titulo='SOLUÇÃO INICIAL'; 
linhas=8; 
pause 
Beta_0=inputdlg(aviso,titulo,linhas); 
Beta_0=str2num(char(Beta_0)); 
disp(' ') 
disp('*************************************************') 
disp('* MODELO DE REGRESSÃO LOGÍSTICO MÚLTIPLO *') 
disp('*************************************************') 
disp('********************************************') 
disp('* MÉTODO DA MÁXIMA VEROSSIMILHANÇA *') 
disp('********************************************') 
disp('*****************************************') 
disp('* MÉTODO DE LEVENBERG-MARQUARDT *') 
disp('*****************************************') 
disp(' ') 
pause 
disp('*********************') 
disp('* SOLUÇÃO INICIAL *') 
disp('*********************') 
disp(' ') 
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disp(Beta_0') 
pause 
disp('****************************') 
disp('*   SOMA   SOMA   *    ') 
disp('* OBSERVADO PREDITO *    ') 
disp('****************************') 
Beta=Beta_0; 
Z=Beta(1)+Beta(2)*Xdata(:,2)+Beta(3)*Xdata(:,3)+Beta(4)*Xdata(:,4)+Beta(5)*Xdata(:,5)+... 
    Beta(6)*Xdata(:,6)+Beta(7)*Xdata(:,7)+Beta(8)*Xdata(:,8); 
PX=exp(Z)./(1+exp(Z)); 
soma_observado=sum(Ydata); 
soma_predito=sum(PX); 
soma=[soma_observado soma_predito]; 
disp(sprintf('%11.4f %11.4f\n',soma')) 
pause 
Beta_new=Beta_0; 
% definição do valor de lambda (para alternas entre os métodos) 
lambda=1e-4; 
L1=10000; L2=0; 
k=0; 
erro=1e-5; 
while (abs(L1-L2))>=erro & (abs(soma_observado-soma_predito))>=erro 
k=k+1; 
Beta=Beta_new; 
X=Xdata; 
Y=Ydata(i); 
Z=Beta(1)+Beta(2)*Xdata(:,2)+Beta(3)*Xdata(:,3)+...  

Beta(4)*Xdata(:,4)+Beta(5)*Xdata(:,5)+ Beta(6)*Xdata(:,6)+Beta(7)*Xdata(:,7)+Beta(8)*Xdata(:,8); 
PX=exp(Z)./(1+exp(Z)); 
% A derivada em relação a Beta_0 representa o observado menos o predito 
DERL_Beta0=sum(Y(i)-PX(i)); 
DERL_Beta1=sum(X(i,2).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta2=sum(X(i,3).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta3=sum(X(i,4).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta4=sum(X(i,5).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta5=sum(X(i,6).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta6=sum(X(i,7).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta7=sum(X(i,8).*(Y(i)-PX(i))); 
disp('') 
disp('***************') 
disp('* GRADIENTE *') 
disp('***************') 
disp('') 
GRADIENTE=[DERL_Beta0;DERL_Beta1; DERL_Beta2; DERL_Beta3; DERL_Beta4; DERL_Beta5; 
DERL_Beta6; DERL_Beta7]; 
disp(GRADIENTE') 
pause 
% DETERMINAÇÃO DA MATRIZ HESSIANA, OU SEJA, HESSIANO DA FUNÇÃO, 
% ISTO NADA MAIS É QUE A MATRIZ DE INFORMAÇÃO 
DERL_Beta00=sum(X(i,1).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta01=sum(X(i,1).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta02=sum(X(i,1).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta03=sum(X(i,1).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta04=sum(X(i,1).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta05=sum(X(i,1).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta06=sum(X(i,1).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta07=sum(X(i,1).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i))));  

DERL_Beta10=sum(X(i,2).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
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DERL_Beta11=sum(X(i,2).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta12=sum(X(i,2).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta13=sum(X(i,2).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta14=sum(X(i,2).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta15=sum(X(i,2).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta16=sum(X(i,2).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta17=sum(X(i,2).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta20=sum(X(i,3).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta21=sum(X(i,3).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta22=sum(X(i,3).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta23=sum(X(i,3).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta24=sum(X(i,3).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta25=sum(X(i,3).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta26=sum(X(i,3).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta27=sum(X(i,3).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta30=sum(X(i,4).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta31=sum(X(i,4).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta32=sum(X(i,4).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta33=sum(X(i,4).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta34=sum(X(i,4).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta35=sum(X(i,4).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta36=sum(X(i,4).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta37=sum(X(i,4).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta40=sum(X(i,5).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta41=sum(X(i,5).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta42=sum(X(i,5).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta43=sum(X(i,5).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta44=sum(X(i,5).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta45=sum(X(i,5).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta46=sum(X(i,5).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta47=sum(X(i,5).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta50=sum(X(i,6).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta51=sum(X(i,6).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta52=sum(X(i,6).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta53=sum(X(i,6).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta54=sum(X(i,6).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta55=sum(X(i,6).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta56=sum(X(i,6).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta57=sum(X(i,6).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta60=sum(X(i,7).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta61=sum(X(i,7).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta62=sum(X(i,7).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta63=sum(X(i,7).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta64=sum(X(i,7).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta65=sum(X(i,7).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta66=sum(X(i,7).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta67=sum(X(i,7).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta70=sum(X(i,8).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta71=sum(X(i,8).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta72=sum(X(i,8).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta73=sum(X(i,8).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta74=sum(X(i,8).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta75=sum(X(i,8).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta76=sum(X(i,8).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta77=sum(X(i,8).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
HESSIANO=[DERL_Beta00 DERL_Beta01 DERL_Beta02 DERL_Beta03 DERL_Beta04 DERL_Beta05 
DERL_Beta06 DERL_Beta07;  
DERL_Beta10 DERL_Beta11 DERL_Beta12 DERL_Beta13 DERL_Beta14 DERL_Beta15 DERL_Beta16 
DERL_Beta17; 
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DERL_Beta20 DERL_Beta21 DERL_Beta22 DERL_Beta23 DERL_Beta24 DERL_Beta25 DERL_Beta26 
DERL_Beta27; 
DERL_Beta30 DERL_Beta31 DERL_Beta32 DERL_Beta33 DERL_Beta34 DERL_Beta35 DERL_Beta36 
DERL_Beta37; 
DERL_Beta40 DERL_Beta41 DERL_Beta42 DERL_Beta43 DERL_Beta44 DERL_Beta45 DERL_Beta46 
DERL_Beta47; 
DERL_Beta50 DERL_Beta51 DERL_Beta52 DERL_Beta53 DERL_Beta54 DERL_Beta55 DERL_Beta56 
DERL_Beta57; 
DERL_Beta60 DERL_Beta61 DERL_Beta62 DERL_Beta63 DERL_Beta64 DERL_Beta65 DERL_Beta66 
DERL_Beta67; 
DERL_Beta70 DERL_Beta71 DERL_Beta72 DERL_Beta73 DERL_Beta74 DERL_Beta75 DERL_Beta76 
DERL_Beta77]; 
disp('') 
disp('************') 
disp('* HESSIANO *')  
disp('************') 
disp('') 
disp(HESSIANO) 
pause 
% ATUALIZAÇAO DO VALOR DE BETA 
HESSIANO=HESSIANO + lambda*eye(8); 
Beta_new=Beta + inv(HESSIANO)*GRADIENTE; 
disp('') 
disp('-------------------------------------------------------------------------------------------------------------------') 
disp(' ITERAÇÃO | Beta_0 | Beta_1 | Beta_2 | Beta_3 | Beta_4 | Beta_5 | Beta_6 | Beta_7 | Beta_8 ')  
disp('-------------------------------------------------------------------------------------------------------------------') 
resp=[k Beta_new(1) Beta_new(2) Beta_new(3) Beta_new(4) Beta_new(5) Beta_new(6) Beta_new(7) 
Beta_new(8)]; 
disp(sprintf('%8.0f %10.4f %8.4f %8.4f %8.4f %8.4f %8.4f %8.4f %8.4f\n',resp')) 
Z=Beta_new(1)+Beta_new(2)*Xdata(:,2)+Beta_new(3)*Xdata(:,3)+... 
Beta_new(4)*Xdata(:,4)+Beta_new(5)*Xdata(:,5)+Beta_new(6)*Xdata(:,6)+Beta_new(7)*Xdata(:,7)+Beta_new
(8)*Xdata(:,8); 
PX=exp(Z)./(1+exp(Z)); 
disp('***************************') 
disp('*   SOMA   SOMA   *') 
disp('* OBSERVADO PREDITO *') 
disp('***************************') 
soma_observado=sum(Ydata); 
soma_predito=sum(PX); 
soma=[soma_observado soma_predito]; 
disp(sprintf('%11.4f %11.4f\n',soma')) 
i=1:n; 
j=1:p; 
L1=-sum(Y(i).*(X(i,j)*Beta)-log(1+exp((X(i,j)*Beta)))); 
L2=-sum(Y(i).*(X(i,j)*Beta_new)-log(1 + exp((X(i,j)*Beta_new)))); 
if L2 >= L1 % F(X_k+1)>=F(X,k)  

lambda=lambda*10; % Método do Gradiente 
else  

lambda=lambda/10; % Método de Newton 
end 
end 
if det(HESSIANO)> 0 
disp(' O HESSIANO É UMA MATRIZ DEFINIDA POSITIVA ') 
else 
disp(' O HESSIANO NÃO É UMA MATRIZ DEFINIDA POSITIVA ') 
disp('') 
disp(' LOGO, D_K NÃO É UMA DIREÇÃO DE DESCIDA ') 
end 
disp('') 
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pause 
disp('*************************************************') 
disp('* MODELO DE REGRESSÃO LOGÍSTICO MÚLTIPLO *') 
disp('*************************************************') 
disp('********************************************') 
disp('* MÉTODO DA MÁXIMA VEROSSIMILHANÇA *') 
disp('********************************************') 
disp('*****************************************') 
disp('* MÉTODO DE LEVENBERG-MARQUARDT *') 
disp('*****************************************') 
disp('*****************************') 
disp('* COEFICIENTES ESTIMADOS *') 
disp('*****************************') 
disp('----------------------------------------------------------------------------------------') 
disp(' Beta_0 |Beta_1 |Beta_2 |Beta_3 |Beta_4 |Beta_5 |Beta_6 |Beta_7 |Beta_8')  
disp('----------------------------------------------------------------------------------------') 
disp(sprintf('%10.4f', Beta_new')) 
disp('') 
pause 
% DETERMINAÇÃO DA TAXA DE ACERTO 
B=Beta_new; 
cutoff=0.5; 
acertoI=0; 
erradoI=0; 
acertoII=0; 
erradoII=0; 
for i=1:n; 
Zi=Z(i,:); 
PX=exp(Zi)/(1+exp(Zi)); 
if PX >= cutoff 
if i<=ni 
acertoI=acertoI+1; 
else 
erradoII=erradoII+1; 
end 
end 
if PX <= cutoff 
if i >=(ni+1) 
acertoII=acertoII+1; 
else  
erradoI=erradoI+1; 
end 
end 
end 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 1 classificados corretamente: ' num2str(acertoI)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 1 classificados incorretamente: ' num2str(erradoI)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 2 classificados corretamente: ' num2str(acertoII)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 2 classificados incorretamente: ' num2str(erradoII)]) 
disp(' ') 
erroI=(erradoI/ni)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE ERRO TIPO I:   ' num2str(erroI),'%']) 
disp(' ')  
erroII=(erradoII/nj)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE ERRO TIPO II:   ' num2str(erroII),'%']) 
disp(' ') 
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acerto=(acertoI+acertoII)/(ni+nj)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE CLASSIFICAÇÃO CORRETA:  ' num2str(acerto),'%']) 
disp(' ') 
pause 
disp(' ') 
disp('---------------------------------------------------------') 
disp(' CUT OFF SCORE ERROI ERROII ACERTO') 
disp('---------------------------------------------------------') 
acertoI=0; 
erradoI=0; 
acertoII=0; 
erradoII=0; 
for cutoff = 0:0.05:1 % VARIAÇÃO DO PONTO DE CORTE 
for i=1:n; 
Zi=Z(i,:); 
PX=exp(Zi)/(1+exp(Zi)); 
if PX >= cutoff 
if i<=ni 
acertoI=acertoI+1; 
else 
erradoII=erradoII+1; 
end 
end 
if PX <= cutoff 
if i >= (ni+1) 
acertoII=acertoII+1; 
else 
erradoI=erradoI+1; 
end 
end 
end % fim do for do n 
erroI = (erradoI/ni)*100; 
erroII=(erradoII/nj)*100; 
acertoI=(acertoI+acertoII)/(ni+nj)*100; 
saida=[cutoff erroI erroII acerto]; 
disp(sprintf('%10.2f %12.2f %12.2f %10.2f\n',saida')) 
acertoI=0; 
erradoI=0; 
acertoII=0; 
erradoII=0; 
end % fim do for do cutoff 
pause 
% Entrada do cutoff pelo usuário 
a={'ENTRE COM O PONTO DE CORTE:'}; 
t='CUT OFF SCORE'; 
linha=1; 
co=inputdlg(a,t,linha); 
cutoff=str2num(char(co)); 
k=menu('CLASSIFICAR NOVA FAMÍLIA','SIM,DESEJO','NO MOMENTO, NÃO'); 
if k==1 
INDICE={'ENTRE COM O TOTAL DA RENDA FAMILIAR', 'INFORME SE TEM ALGUM TIPO DE 
DEFICIÊNCIA', 'INFORME O GRAU DE INSTRUÇÃO',...  

'INFORME A ORDEM DA SITUACAO NO MERCADO DE TRABALHO', 'SE GRAVIDA, 
INFORMAR O MÊS DE GESTAÇÃO',...  

'INFORME A ORDEM PARA VERIFICAR SE ESTÁ AMAMENTANDO','PARTICIPA DE ALGUM 
PROGRAMA DO GOVERNO FEDERAL'}; 
titulo='ENTRADA DOS VALORES DAS VARIÁVEIS DA NOVA FAMILIA'; 
linhas=1; 
INDICES=inputdlg(INDICE, titulo, linhas); 
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NOVOS_INDICES=str2num(char(INDICES)); 
NOVA=[1 NOVOS_INDICES']; 
pause 
ESCORE= NOVA * B; 
pontuacao = exp(ESCORE)./(1+exp(ESCORE)); 
cutoff; 
disp('****************') 
disp('* PONTUAÇÃO *') 
disp('****************') 
disp(pontuacao) 
disp('********************') 
disp('* PONTO DE CORTE *') 
disp('********************') 
disp(cutoff) 
disp('') 
if pontuacao >= cutoff 
disp('CLASSIFICADA NO GRUPO 1, FAMÍLIA COM DIREITO AO BENEFICIO') 
disp('') 
disp('RECOMENDA-SE ENCAMINHAR ESTA FAMÍLIA AOS PROGRAMAS SOCIAIS DISPONÍVEIS') 
disp('') 
pause 
else 
disp('CLASSIFICADA NO GRUPO 2, FAMÍLIA SEM DIREITO AO BENEFICIO') 
disp('') 
disp('') 
disp('RECOMENDA-SE FAZER UM ESTUDO DA CONDIÇÃO DE VIDA DESTA FAMÍLIA') 
disp('') 
pause 
end 
end 
% TESTE DE AJUSTE DOS DADOS 
B=Beta_new; 
X=Xdata; 
[n,p]=size(Xdata); 
Z=(Xdata*B); 
% VALOR ESTIMADO PARA CADA OBSERVAÇÃO (ESCORE) 
PX= exp(Z)./(1+exp(Z)); 
disp('***************************') 
disp('*   SOMA   SOMA   *') 
disp('* OBSERVADO PREDITO *') 
disp('***************************') 
soma_observado=sum(Ydata); 
soma_predito=sum(PX); 
soma=[soma_observado soma_predito]; 
disp(sprintf('%11.4f %11.4f\n',soma')) 
pause 
% O CÁLCULO DAS VARIANCIAS E COVARIÂNCIAS DOS COEFICIENTES 
% ESTIMADO SÃO OBTIDOS ATRAVÉS DA INVERSA DA MATRIZ DE INFORMAÇÃO 
% MATRIZ DE INFORMAÇÃO 
disp('****************************') 
disp('* MATRIZ DE INFORMAÇÃO *') 
disp('****************************') 
disp('') 
Var=PX.*[1-PX]; 
V=diag(Var); 
I=X'*V*X; 
disp(I) 
INV_I=inv(I); 
VAR_COVAR=diag(INV_I); 
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disp('***************') 
disp('* VARIÂNCIA *') 
disp('***************') 
disp('') 
disp(VAR_COVAR) 
pause 
% CÁLCULO DO ESTIMADOR DO ERRO PADRÃO DOS COEFICIENTES 
disp('*****************') 
disp('* ERRO PADRÃO *') 
disp('*****************') 
disp('') 
erro_padrao=sqrt(VAR_COVAR); 
disp(erro_padrao) 
disp('') 
disp('************************') 
disp('* COEFICIENTES /ERRO *') 
disp('************************') 
disp('') 
teste=B./erro_padrao; 
disp(teste) 
% Variância das observações 
Var=PX.*[1-PX]; 
std_i=sqrt(Var); 
%ESTIMATED ODDS RATIO 
odds_ratio=exp(B); 
% teste de saída dos resultados 
disp('----------------------------------------------------------------------------------------') 
disp(' PARÂMETROS   COEFICIENTES   ERRO PADRÃO   ODDS RATIO') 
disp(' VARIÁVEIS           ESTIMADOS          ESTIMADO      ESTIMADO ') 
disp('----------------------------------------------------------------------------------------') 
k=0:7; 
k=k'; 
RESP=[k B erro_padrao odds_ratio]; 
disp(sprintf('%8.0f %13.4f %13.4f %13.4f\n',RESP')) 
pause 
n1=738; 
n0=632; 
n=n0+n1; 
disp('***************************') 
disp('* LOG-VEROSSIMILHANÇA *') 
disp('***************************') 
disp('') 
PX=PX-1/9999999; 
i=1:1370; 
log_lik=sum(Ydata(i).*log(PX(i))+(1-Ydata(i)).*log(1-PX(i))); 
disp(log_lik) 
k=[n1*log(n1)+n0*log(n0)-n*log(n)]; 
G=2*[log_lik - k]; 
disp('*****************') 
disp('* ESTATÍSTICA G *') 
disp('*****************') 
disp('') 
disp(G) 
% determinação da estatística WALD = B'*[X'*V'X]*B=B'*I*B; 
disp('**********************') 
disp('* ESTATÍSTICA WALD *') 
disp('**********************') 
disp('') 
W=B'*I*B; 
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disp(W) 
p_valor=1-chi2cdf(W,1); 
disp('') 
if p_valor < 0.05 
limite=0.05; 
disp(' O MODELO ANÁLISADO É SIGNIFICANTE '); 
disp('') 
disp(' AO NÍVEL DE SIGNIFICÂNCIA DE 5% '); 
disp('') 
disp([' POIS, ' num2str(p_valor) ' < = ' num2str(limite)]); 
disp(' ') 
else 
limite=0.05; 
disp(' O MODELO ANALISADO NÃO É SIGNIFICANTE '); 
disp('') 
disp(' AO NÍVEL DE SIGNIFICÃNCIA DE 95% '); 
disp('') 
disp(['POIS,'  num2str(p_valor) ' > ' num2str(limite)]); 
disp('') 
end 
% análise de DEVIANCE 
disp('*************************') 
disp('* ANÁLISE DE DEVIANCE *') 
disp('*************************') 
disp('') 
modelo=G; 
residuo=-2*log_lik; 
df1=(length(B)-1); 
df2=(length(Xdata)-df1-1); 
df=[df1;df2]; 
source=[modelo; residuo]; 
a=1-chi2cdf(modelo, df1); 
b=1-chi2cdf(residuo,df2); 
c=[a;b]; 
res=[source df c]; 
disp('--------------------------------------------------------------') 
disp(' DEVIANCE   GRAUS DE LIBERDADE   p-valor') 
disp('--------------------------------------------------------------') 
disp(sprintf('%10.4f %12.0f %13.4f\n',res')) 
% Percentagem da DEVIANCE explicada pelo modelo, 
% isto é: modelo/(modelo + residuo) 
disp('**********************************') 
disp('* % da DEVIANCE explica pelo modelo *') 
disp('**********************************') 
disp('') 
Explicada=(modelo /(modelo + residuo))*100; 
disp(Explicada) 
% INTERVALO DE CONFIANÇA PARA OS COEFICIENTES ESTIMADOS 
INF1=B(1) - tinv(0.975,131)*erro_padrao(1); 
SUP1=B(1) + tinv(0.975,131)*erro_padrao(1); 
INF2=B(2) - tinv(0.975,131)*erro_padrao(2); 
SUP2=B(2) + tinv(0.975,131)*erro_padrao(2); 
INF3=B(3) - tinv(0.975,131)*erro_padrao(3); 
SUP3=B(3) + tinv(0.975,131)*erro_padrao(3); 
INF4=B(4) - tinv(0.975,131)*erro_padrao(4); 
SUP4=B(4) + tinv(0.975,131)*erro_padrao(4); 
INF5=B(5) - tinv(0.975,131)*erro_padrao(5); 
SUP5=B(5) + tinv(0.975,131)*erro_padrao(5); 
INF6=B(6) - tinv(0.975,131)*erro_padrao(6); 
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SUP6=B(6) + tinv(0.975,131)*erro_padrao(6); 
INF7=B(7) - tinv(0.975,131)*erro_padrao(7); 
SUP7=B(8) + tinv(0.975,131)*erro_padrao(7); 
INF8=B(8) - tinv(0.975,131)*erro_padrao(8); 
SUP8=B(8) + tinv(0.975,131)*erro_padrao(8); 
% Determinação dos intervalos de confiança, ao nível de 95% 
disp('*********************************************************************') 
disp('* 95% INTERVALO DE CONFIANÇA PARA OS COEFICIENTES ESTIMADOS *') 
disp('*********************************************************************') 
disp('------------------------------------------------------------------------------------------------------') 
disp(' PARÂMETROS     COEFICIENTES     ERRO PADRÃO    LIMITE        LIMITE   ') 
disp(' VARIÁVEIS           ESTIMADOS          ESTIMADO       INFERIOR   SUPERIOR ') 
disp('------------------------------------------------------------------------------------------------------') 
k=0:7; 
k=k'; 
B=B; 
erro_padrao=erro_padrao; 
INF=[INF1;INF2;INF3;INF4;INF5;INF6;INF7;INF8]; 
SUP=[SUP1;SUP2;SUP3;SUP4;SUP5;SUP6;SUP7;SUP8]; 
resp=[k B erro_padrao INF SUP]; 
disp(sprintf('%8.0f %13.4f %13.4f %12.4f %12.4f\n',resp')) 
pause 
PBF 
elseif k==7 
% AVALIAÇÃO DA PRECISÃO DO MODELO DE REGRESSÃO LOGÍSTICO MÚLTIPLO, 
% PELA ABORDAGEM DE LACHENBRUCH. 
t1=clock; 
load dados_descartes % carrega os dados a partir dos descartes 
pop=[pop_a_d; pop_a_dn]; 
Xdata=[ones(1370,1) pop]; % Xdata 1370x7 
Ydata=[ones(738,1); zeros(632,1)]; % Ydata_1370x1 
[n,p]=size (Xdata); 
ind1=1:738; 
ind2=739:1370; 
Xdata1=Xdata(ind1,:); 
Xdata2=Xdata(ind2,:); 
[ni,p]=size(Xdata1); 
[nj,p]=size(Xdata2); 
acertoI=0; 
erradoI=0; 
acertoII=0; 
erradoII=0; 
for D=1:1370 
X_teste=Xdata(D,:); 
Y_teste=Ydata(D,:); 
cutoff=0.5; 
i=[(1:(D-1))';((D+1):1370)']; 
Beta_0=[0; 0; 0; 0; 0; 0; 0; 0]; % solução inicial 
Beta=Beta_0; 
Z=Beta(1)+Beta(2)*Xdata(:,2)+Beta(3)*Xdata(:,3)+Beta(4)*Xdata(:,4)+Beta(5)*Xdata(:,5)+... 
    Beta(6)*Xdata(:,6)+Beta(7)*Xdata(:,7)+Beta(8)*Xdata(:,8); 
PX=exp(Z)./(1+exp(Z)); 
soma_observado=sum(Ydata); 
soma_predito=sum(PX); 
Beta_new=Beta_0; 
L1=10000; L2=0; 
k=0; 
erro=1e-5; 
% definição do valor de lambda (para alternar entre os métodos) 
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lambda=1e-4; 
while (abs(L1-L2))>=erro & (abs(soma_observado-soma_predito))>=erro 
k=k+1; 
Beta=Beta_new; 
X=Xdata; 
Y=Ydata; 
Z=Beta(1)+Beta(2)*Xdata(:,2)+Beta(3)*Xdata(:,3)+Beta(4)*Xdata(:,4)+Beta(5)*Xdata(:,5)+... 
    Beta(6)*Xdata(:,6)+Beta(7)*Xdata(:,7)+Beta(8)*Xdata(:,8); 
PX=exp(Z)./(1+exp(Z)); 
% DETERMINANDO O GRADIENTE DA FUNÇÃO DE VEROSSIMILHANÇA 
DERL_Beta0=sum(Y(i)-PX(i)); 
DERL_Beta1=sum(X(i,2).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta2=sum(X(i,3).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta3=sum(X(i,4).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta4=sum(X(i,5).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta5=sum(X(i,6).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta6=sum(X(i,7).*(Y(i)-PX(i))); 
DERL_Beta7=sum(X(i,8).*(Y(i)-PX(i))); 
GRADIENTE=[DERL_Beta0;DERL_Beta1; DERL_Beta2; DERL_Beta3; DERL_Beta4; DERL_Beta5; 
DERL_Beta6; DERL_Beta7]; 
% DETERMINAÇÃO DA MATRIZ HESSIANA, OU SEJA, HESSIANO DA FUNÇÃO DE 
VEROSSIMILHANÇA  
DERL_Beta00=sum(X(i,1).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta01=sum(X(i,1).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta02=sum(X(i,1).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta03=sum(X(i,1).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta04=sum(X(i,1).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta05=sum(X(i,1).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta06=sum(X(i,1).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta07=sum(X(i,1).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta10=sum(X(i,2).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta11=sum(X(i,2).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta12=sum(X(i,2).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta13=sum(X(i,2).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta14=sum(X(i,2).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta15=sum(X(i,2).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta16=sum(X(i,2).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta17=sum(X(i,2).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta20=sum(X(i,3).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta21=sum(X(i,3).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta22=sum(X(i,3).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta23=sum(X(i,3).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta24=sum(X(i,3).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta25=sum(X(i,3).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta26=sum(X(i,3).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta27=sum(X(i,3).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta30=sum(X(i,4).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta31=sum(X(i,4).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta32=sum(X(i,4).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta33=sum(X(i,4).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta34=sum(X(i,4).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta35=sum(X(i,4).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta36=sum(X(i,4).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta37=sum(X(i,4).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta40=sum(X(i,5).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta41=sum(X(i,5).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta42=sum(X(i,5).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta43=sum(X(i,5).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta44=sum(X(i,5).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
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DERL_Beta45=sum(X(i,5).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta46=sum(X(i,5).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta47=sum(X(i,5).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta50=sum(X(i,6).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta51=sum(X(i,6).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta52=sum(X(i,6).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta53=sum(X(i,6).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta54=sum(X(i,6).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta55=sum(X(i,6).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta56=sum(X(i,6).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta57=sum(X(i,6).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta60=sum(X(i,7).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta61=sum(X(i,7).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta62=sum(X(i,7).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta63=sum(X(i,7).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta64=sum(X(i,7).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta65=sum(X(i,7).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta66=sum(X(i,7).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta67=sum(X(i,7).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta70=sum(X(i,8).*X(i,1).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta71=sum(X(i,8).*X(i,2).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta72=sum(X(i,8).*X(i,3).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta73=sum(X(i,8).*X(i,4).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta74=sum(X(i,8).*X(i,5).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta75=sum(X(i,8).*X(i,6).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta76=sum(X(i,8).*X(i,7).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
DERL_Beta77=sum(X(i,8).*X(i,8).*(PX(i).*(1-PX(i)))); 
HESSIANO=[DERL_Beta00 DERL_Beta01 DERL_Beta02 DERL_Beta03 DERL_Beta04 DERL_Beta05 
DERL_Beta06 DERL_Beta07; DERL_Beta10 DERL_Beta11 DERL_Beta12 DERL_Beta13 DERL_Beta14 
DERL_Beta15 DERL_Beta16 DERL_Beta17;DERL_Beta20 DERL_Beta21 DERL_Beta22 DERL_Beta23 
DERL_Beta24 DERL_Beta25 DERL_Beta26 DERL_Beta27; DERL_Beta30 DERL_Beta31 DERL_Beta32 
DERL_Beta33 DERL_Beta34 DERL_Beta35 DERL_Beta36 DERL_Beta37; DERL_Beta40 DERL_Beta41 
DERL_Beta42 DERL_Beta43 DERL_Beta44 DERL_Beta45 DERL_Beta46 DERL_Beta47; DERL_Beta50 
DERL_Beta51 DERL_Beta52 DERL_Beta53 DERL_Beta54 DERL_Beta55 DERL_Beta56 DERL_Beta57; 
DERL_Beta60 DERL_Beta61 DERL_Beta62 DERL_Beta63 DERL_Beta64 DERL_Beta65 DERL_Beta66 
DERL_Beta67; DERL_Beta70 DERL_Beta71 DERL_Beta72 DERL_Beta73 DERL_Beta74 DERL_Beta75 
DERL_Beta76 DERL_Beta77]; 
HESSIANO=HESSIANO + lambda*eye(8); 
% ATUALIZAÇÃO DO VALOR DE BETA  
Beta_new=Beta+inv(HESSIANO)*GRADIENTE; 
Z=Beta(1)+Beta(2)*Xdata(:,2)+Beta(3)*Xdata(:,3)+Beta(4)*Xdata(:,4)+Beta(5)*Xdata(:,5)+... 
    Beta(6)*Xdata(:,6)+Beta(7)*Xdata(:,7)+Beta(8)*Xdata(:,8); 
PX=exp(Z)./(1+exp(Z)); 
soma_observado=sum(Ydata); 
soma_predito=sum(PX); 
soma=[soma_observado soma_predito]; 
L1=-sum(Y(i).*(X(i,:)*Beta)-log(1+exp((X(i,:)*Beta)))); 
L2=-sum(Y(i).*(X(i,:)*Beta_new)-log(1+exp((X(i,:)*Beta_new)))); 
if L2>=L1 % F(X_k+1)>=F(X,k)  

lambda=lambda*10; % Método do Gradiente 
else  

lambda=lambda/10; % Método de Newton 
end 
end 
% VERIFICAR SE CLASSIFICOU CORRETAMENTE 
disp('') 
Z_teste=X_teste*Beta_new; 
escore=exp(Z_teste)/(1+ exp(Z_teste)); 
disp([' FAMÍLIA:   ' num2str(D) '   ESCORE: ' num2str(escore)]); 
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disp('-------------------------------------------------------------------------------------------------------------------') 
disp(' ITERAÇÃO | Beta_0 | Beta_1 | Beta_2 | Beta_3 | Beta_4 | Beta_5 | Beta_6 | Beta_7 | Beta_8 ')  
disp('-------------------------------------------------------------------------------------------------------------------') 
resp=[k Beta_new(1) Beta_new(2) Beta_new(3) Beta_new(4) Beta_new(5) Beta_new(6) Beta_new(7) 
Beta_new(8)]; 
disp(sprintf('%8.0f %10.4f %8.4f %8.4f %8.4f %8.4f %8.4f %8.4f %8.4f\n',resp')) 
if (escore >= cutoff) & (D <= 738) 
acertoI=acertoI+1; 
end 
if (escore < cutoff) & (D <= 738) 
erradoI=erradoI+1; 
end 
if (escore <= cutoff) & (D > 738) 
acertoII=acertoII+1; 
end 
if (escore > cutoff) & (D > 738) 
erradoII=erradoII+1; 
end 
end % fim do while 
disp('') 
disp('--------------------------------------------------------------------------------------------------------------') 
disp('RESULTADOS OBTIDOS: ABORDAGEM DE LACHENBRUCH (JACKNIFE)-MRLM') 
disp('--------------------------------------------------------------------------------------------------------------') 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 1 classificados corretamente: ' num2str(acertoI)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 1 classificados incorretamente: ' num2str(erradoI)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 2 classificados corretamente: ' num2str(acertoII)]) 
disp('') 
disp([' Nº de elem. da pop 2 classificados incorretamente: ' num2str(erradoII)]) 
disp('') 
erroI=(erradoI/738)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE ERRO TIPO I:   ' num2str(erroI),'%']) 
disp('') 
erroII=(erradoII/632)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE ERRO TIPO II:   ' num2str(erroII),'%']) 
disp('') 
acerto=(acertoI+acertoII)/(738+632)*100; 
disp(['PROBABILIDADE DE CLASSIFICAÇÃO CORRETA: ' num2str(acerto),'%']) 
disp('') 
pause 
t2=clock; 
t=etime(t2,t1); 
disp(['TEMPO COMPUTACIONAL:    ' num2str(t),'seg.']); 
disp('') 
pause 
PBF 
elseif k==8 
disp(' ') 
disp('**************') 
disp('* FIM DO PBF *') 
disp('**************') 
    disp('') 
end 



APÊNDICE II – RESULTADOS DETERMINADO PELA FUNÇÃO PBF  

>> PBF  

RESULTADOS: TESTE T2 DE HOTELLING 
---------------------------------------------------------------------------------  
CASO DE IGUALDADE DE MATRIZES DE COVARIÂNCIAS  
--------------------------------------------------------------------------------- 
 RESULTADOS PARA ANÁLISE  
---------------------------------------------------------------------------------------------- 
 Nº. de obs. |Nº. de var. |Nº. de elem. pop1  |Nº. de elem. pop2. 
---------------------------------------------------------------------------------------------- 
      1372          13               740              632 
---------------------------------------------------------------------------------------------- 
--------------------------------------------------------------------------------------- 
  VALOR ESTATÍSTICO DO TESTE | T2 AJUSTADO | T2 TEÓRICO  
--------------------------------------------------------------------------------------- 
             1773.6347          135.2384 1.7274  
-------------------------------------------------------------------------------------------- 
H0 REJEITADO, PARA NÍVEL DE SIGNIFICÂNCIA DE5%,POIS  

 T2(n1+n2-p-1)/((n1+n2-2)*p)>Fp,n1+n2-p-1 (alpha)  

 OU SEJA, 135.2384 > 1.7274 
------------------------------------------------------------------------------------------- 
-------------------------------------------------------------------------------------- 
CASO DE DESIGUALDADE DE MATRIZES DE COVARIÂNCIAS 
-------------------------------------------------------------------------------------- 
RESULTADOS PARA ANÁLISE 
--------------------------------------------------------------------- 
Nº de obs.|Nº de var.|Nº de elem. pop1 |Nº de elem. pop2 
--------------------------------------------------------------------- 
      1372         13             740             632  

-------------------------------------------------------- 
--------------------------------------------------------- 
  VALOR ESTATÍSTICO DO TESTE | T2 TEÓRICO  
--------------------------------------------------------- 
             1812.5728           22.3620  

------------------------------------------------------------------------- 
H0 REJEITADO, PARA NÍVEL DE SIGNIFICÂNCIA DE 5%,POIS 
T2 > X2p (alpha) 
OU SEJA, 1812.5728 > 22.362 
-------------------------------------------------------------------------
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RESULTADOS: DESCARTE DE OUTLIER  

*************************** 
* VETOR DE MÉDIAS * 
*************************** 
  105.9074  106.0714   62.6370    0.9934    0.8440    2.8761    1.4082  

   6.5503    4.2092    2.7340    0.1334    1.4854    0.7901  

*************************** 
*    MATRIZ CORRELAÇÃO    * 
*************************** 
    1.0000    0.8758   -0.6465   -0.0393    0.5717    0.7392    0.6011 
    0.8758    1.0000   -0.6816   -0.0454    0.6030    0.7816    0.6159 
   -0.6465   -0.6816    1.0000   -0.0070   -0.5399   -0.7965   -0.5584 
   -0.0393   -0.0454   -0.0070    1.0000   -0.0300   -0.0705   -0.0185 
    0.5717    0.6030   -0.5399   -0.0300    1.0000    0.6986    0.6061 
    0.7392    0.7816   -0.7965   -0.0705    0.6986    1.0000    0.6718 
    0.6011    0.6159   -0.5584   -0.0185    0.6061    0.6718    1.0000 
    0.3623    0.3849   -0.3419    0.0112    0.3256    0.3749    0.5419 
    0.7213    0.7755   -0.7625   -0.0751    0.6887    0.9101    0.6684 
    0.4885    0.5202   -0.6109   -0.0058    0.3807    0.5833    0.3249 
    0.1070    0.1438   -0.1587    0.0126    0.0951    0.1643    0.0935 
   -0.0256   -0.0095   -0.0840    0.0153   -0.0389    0.0301   -0.0267 
    0.3511    0.3635   -0.3250   -0.0419    0.2850    0.4128    0.2612  

    0.3623    0.7213    0.4885    0.1070   -0.0256    0.3511 
    0.3849    0.7755    0.5202    0.1438   -0.0095    0.3635 
   -0.3419   -0.7625   -0.6109   -0.1587   -0.0840   -0.3250 
    0.0112   -0.0751   -0.0058    0.0126    0.0153   -0.0419 
    0.3256    0.6887    0.3807    0.0951   -0.0389    0.2850 
    0.3749    0.9101    0.5833    0.1643    0.0301    0.4128 
    0.5419    0.6684    0.3249    0.0935   -0.0267    0.2612 
    1.0000    0.3916   -0.0365    0.0673   -0.2220   -0.3645 
    0.3916    1.0000    0.5439    0.1682    0.0060    0.3935 
   -0.0365    0.5439    1.0000    0.1270    0.3553    0.5495 
    0.0673    0.1682    0.1270    1.0000    0.0824    0.0802 
   -0.2220    0.0060    0.3553    0.0824    1.0000    0.3035 
   -0.3645    0.3935    0.5495    0.0802    0.3035    1.0000  

************************************************************************* 
* AUTOVALORES E AUTOVETORES ORDENADOS DA MATRIZ CORRELAÇÃO * 
************************************************************************* 
****************** 
* AUTOVALORES * 
****************** 
    5.9658    1.8772    1.0350    0.9649    0.7815    0.5773    0.4827  

************************************* 
* AUTOVETORES CORRESPONDENTES * 
************************************* 
   -0.0981   -0.6289    0.0014    0.1922   -0.0533    0.2809    0.5214 
    0.0918    0.7498    0.0156   -0.0194   -0.0043    0.2542    0.4101 
    0.0878   -0.0576    0.3400   -0.5757   -0.3260    0.2225    0.3699 
    0.0053   -0.0036    0.0367   -0.0563    0.0430    0.0185    0.0202 
   -0.0309    0.0075   -0.2172    0.1248   -0.2073    0.5908   -0.3749 
    0.7533   -0.1766    0.2413   -0.2614    0.2901   -0.0321   -0.2019 
   -0.0082    0.0570    0.3701    0.3587   -0.2034   -0.4916    0.2138 
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    0.0100   -0.0568   -0.5096   -0.3972   -0.1469   -0.1636    0.0815 
   -0.6364   -0.0131    0.3295   -0.4324    0.3433   -0.0348   -0.1834 
   -0.0246   -0.0187    0.1142   -0.1464   -0.7244   -0.1134   -0.2695  
   0.0011   -0.0185    0.0006    0.0303   -0.0507    0.0031    0.0382 

   -0.0036   -0.0059    0.0256    0.0130    0.2174    0.2435    0.1684 
   -0.0017   -0.0190   -0.5084   -0.2197    0.0809   -0.3387    0.2303  

*************** 
* AUTOVALOR * 
*************** 
    0.4020    0.3067    0.2178    0.1847    0.1185    0.0858  

********************************** 
* AUTOVETOR CORRESPONDENTE * 
********************************** 
   -0.2501   -0.1039   -0.0634    0.0557   -0.0506    0.3484 
   -0.2305   -0.0873   -0.0260    0.0351   -0.0448    0.3623 
    0.3387   -0.0896    0.0175    0.0855   -0.0276   -0.3438 
    0.0336   -0.1770   -0.5761   -0.7925   -0.0096   -0.0210 
    0.5324   -0.0971   -0.0615    0.0557   -0.0874    0.3103 
   -0.0191   -0.0268    0.0096    0.0337   -0.0068    0.3827 
    0.4936    0.1530   -0.0425   -0.0142   -0.1858    0.3141 
   -0.0227    0.4133    0.0735   -0.1496   -0.5428    0.1743 
    0.0086   -0.0412    0.0229    0.0383   -0.0314    0.3767 
   -0.3394    0.1152   -0.0513   -0.0479    0.3856    0.2687 
    0.0575   -0.2760    0.7960   -0.5211    0.0619    0.0789 
    0.1704    0.7405    0.0775   -0.1991    0.4905    0.0262 
    0.3048   -0.3137   -0.0965    0.1364    0.5134    0.1896  

****************************************** 
* PROPORÇÃO DE VARIÂNCIA EXPLICADA PELOS * 
*    AUTOVALORES DA MATRIZ CORRELAÇÃO    * 
****************************************** 
--------------------------------------------------------------------- 
 ORDEM     AUTOVA-     VAR. EXPL.     VAR. EXPL.  
                    LORES            (EM %)           ACUM.(%)  
-------------------------------------------------------------------- 
       1   5.9658    45.89       45.89 
       2       1.8772    14.44       60.33 
       3       1.0350    7.96         68.29 
       4       0.9649    7.42         75.72 
       5       0.7815  6.01         81.73 
       6       0.5773   4.44         86.17 
       7       0.4827   3.71         89.88 
       8       0.4020   3.09         92.97 
       9       0.3067     2.36         95.33 
      10       0.2178    1.68         97.01 
      11       0.1847    1.42         98.43 
      12       0.1185    0.91         99.34 
      13       0.0858     0.66        100.00 
------------------------------------------------------------------
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RESULTADOS: DESCARTE DE VARIÁVEIS 
*************************** 
*    MATRIZ CORRELAÇÃO    * 
*************************** 
    1.0000    0.8855   -0.6459   -0.0396    0.5728    0.7392    0.6020 
    0.8855    1.0000   -0.6849   -0.0461    0.6021    0.7864    0.6207 
   -0.6459   -0.6849    1.0000   -0.0068   -0.5393   -0.7961   -0.5585 
   -0.0396   -0.0461   -0.0068    1.0000   -0.0302   -0.0707   -0.0186 
    0.5728    0.6021   -0.5393   -0.0302    1.0000    0.6986    0.6065 
    0.7392    0.7864   -0.7961   -0.0707    0.6986    1.0000    0.6719 
    0.6020    0.6207   -0.5585   -0.0186    0.6065    0.6719    1.0000 
    0.3622    0.3866   -0.3414    0.0111    0.3253    0.3745    0.5418 
    0.7213    0.7802   -0.7620   -0.0753    0.6886    0.9099    0.6685 
    0.4865    0.5250   -0.6102   -0.0060    0.3808    0.5827    0.3247 
    0.1077    0.1457   -0.1592    0.0127    0.0955    0.1647    0.0936 
   -0.0249   -0.0123   -0.0840    0.0153   -0.0399    0.0301   -0.0267 
    0.3509    0.3654   -0.3245   -0.0420    0.2847    0.4124    0.2610  

    0.3622    0.7213    0.4865    0.1077   -0.0249    0.3509 
    0.3866    0.7802    0.5250    0.1457   -0.0123    0.3654 
   -0.3414   -0.7620   -0.6102   -0.1592   -0.0840   -0.3245 
    0.0111   -0.0753   -0.0060    0.0127    0.0153   -0.0420 
    0.3253    0.6886    0.3808    0.0955   -0.0399    0.2847 
    0.3745    0.9099    0.5827    0.1647    0.0301    0.4124 
    0.5418    0.6685    0.3247    0.0936   -0.0267    0.2610 
    1.0000    0.3912   -0.0375    0.0674   -0.2222   -0.3651 
    0.3912    1.0000    0.5432    0.1686    0.0059    0.3931 
   -0.0375    0.5432    1.0000    0.1275    0.3565    0.5495 
    0.0674    0.1686    0.1275    1.0000    0.0824    0.0803 
   -0.2222    0.0059    0.3565    0.0824    1.0000    0.3037 
   -0.3651    0.3931    0.5495    0.0803    0.3037    1.0000  

************************************************************************* 
* AUTOVALORES E AUTOVETORES ORDENADOS DA MATRIZ CORRELAÇÃO * 
************************************************************************* 
****************** 
* AUTOVALORES * 
****************** 
    5.9728    1.8789    1.0352    0.9647    0.7820    0.5777    0.4849  

************************************* 
* AUTOVETORES CORRESPONDENTES * 
************************************* 
    0.3486   -0.0510    0.0558   -0.0631   -0.1043   -0.2542    0.5184 
    0.3639   -0.0450    0.0354   -0.0256   -0.0895   -0.2395    0.4017 
   -0.3434   -0.0278    0.0860    0.0173   -0.0908    0.3339    0.3746 
   -0.0211   -0.0095   -0.7925   -0.5757   -0.1778    0.0327    0.0206 
    0.3098   -0.0873    0.0557   -0.0620   -0.0972    0.5384   -0.3712 
    0.3825   -0.0067    0.0336    0.0093   -0.0261   -0.0166   -0.2020 
    0.3141   -0.1856   -0.0143   -0.0435    0.1532    0.4903    0.2239 
    0.1741   -0.5425   -0.1501    0.0737    0.4138   -0.0225    0.0821 
    0.3764   -0.0313    0.0382    0.0227   -0.0405    0.0110   -0.1833 
    0.2683    0.3862   -0.0483   -0.0509    0.1164   -0.3342   -0.2723 
    0.0792    0.0620   -0.5205    0.7961   -0.2766    0.0582    0.0386 
    0.0260    0.4907   -0.1993    0.0775    0.7391    0.1683    0.1713 
    0.1894    0.5132    0.1368   -0.0971   -0.3139    0.3015    0.2346  

**************** 
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* AUTOVALOR * 
**************** 
    0.4002    0.3071    0.2182    0.1847    0.1081    0.0857 
*********************************** 
*   AUTOVETOR CORRESPONDENTE  * 
*********************************** 
    0.2945    0.0450   -0.1916   -0.0105   -0.6174   -0.1334 
    0.2435    0.0093    0.0194    0.0266    0.7472    0.1350 
    0.2282    0.3235    0.5772    0.3353   -0.0638    0.0844 
    0.0186   -0.0432    0.0567    0.0362   -0.0036    0.0052 
    0.5891    0.2025   -0.1258   -0.2173    0.0213   -0.0286 
   -0.0331   -0.2901    0.2630    0.2379   -0.2227    0.7417 
   -0.4885    0.2056   -0.3574    0.3745    0.0440   -0.0067 
   -0.1628    0.1483    0.3944   -0.5121   -0.0517    0.0073 
   -0.0365   -0.3432    0.4346    0.3265    0.0193   -0.6364 
   -0.1083    0.7259    0.1460    0.1137   -0.0302   -0.0279 
    0.0032    0.0503   -0.0304    0.0006   -0.0190    0.0001 
    0.2441   -0.2202   -0.0125    0.0246    0.0024   -0.0025 
   -0.3401   -0.0789    0.2169   -0.5089   -0.0135   -0.0022  
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RESULTADOS: FISHER 
******************** 
* MÉDIAS DOS GRUPOS * 
************************ 
xme1 =  

  159.7534    0.9919    1.9648    6.4350    0.2182    1.7182    0.9702   

xme2 =  

   42.7642    0.9953    0.7579    1.5949    0.0348    1.2120    0.5791  

************************************ 
* MATRIZES COVARIÂNCIAS DOS GRUPOS * 
************************************  

cov1 =  

  1.0e+004 *  

    1.9170   -0.0000    0.0105    0.0311    0.0007   -0.0009    0.0001 
   -0.0000    0.0000    0.0000   -0.0000    0.0000   -0.0000   -0.0000 
    0.0105    0.0000    0.0002    0.0004    0.0000   -0.0000   -0.0000 
    0.0311   -0.0000    0.0004    0.0015    0.0001   -0.0000   -0.0000 
    0.0007    0.0000    0.0000    0.0001    0.0001    0.0000    0.0000 
   -0.0009   -0.0000   -0.0000   -0.0000    0.0000    0.0000    0.0000 
    0.0001   -0.0000   -0.0000   -0.0000    0.0000    0.0000    0.0000   

cov2 =  

  1.0e+003 *  

    9.7950   -0.0006    0.0870    0.2489    0.0071   -0.0272    0.0163 
   -0.0006    0.0000   -0.0000   -0.0000    0.0000    0.0000   -0.0000 
    0.0870   -0.0000    0.0020    0.0028    0.0001   -0.0003    0.0001 
    0.2489   -0.0000    0.0028    0.0110    0.0003   -0.0009    0.0006 
    0.0071    0.0000    0.0001    0.0003    0.0002    0.0000    0.0000 
   -0.0272    0.0000   -0.0003   -0.0009    0.0000    0.0009    0.0001 
    0.0163   -0.0000    0.0001    0.0006    0.0000    0.0001    0.0002   

**************************************** 
* MATRIZ DE COVARIÂNCIAS ESTIMADA - Sp * 
**************************************** 
  1.0e+004 *  

    1.4846   -0.0000    0.0097    0.0282    0.0007   -0.0018    0.0008 
   -0.0000    0.0000   -0.0000   -0.0000    0.0000    0.0000   -0.0000 
    0.0097   -0.0000    0.0002    0.0003    0.0000   -0.0000    0.0000 
    0.0282   -0.0000    0.0003    0.0013    0.0000   -0.0001    0.0000 
    0.0007    0.0000    0.0000    0.0000    0.0001    0.0000    0.0000 
   -0.0018    0.0000   -0.0000   -0.0001    0.0000    0.0001    0.0000 
    0.0008   -0.0000    0.0000    0.0000    0.0000    0.0000    0.0000  

******************************* 
* MÉDIA UNIVARIADA DO GRUPO 1 * 
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******************************* 
    7.1390  

******************************* 
* MÉDIA UNIVARIADA DO GRUPO 2 * 
******************************* 
    3.9361  

******************** 
* MÉDIA UNIVARIADA * 
******************** 
    5.5376  

********** 
* FISHER * 
********** 
************************** 
* COEFICIENTES ESTIMADOS * 
************************** 
    0.0013 
    0.8669 
    0.0005 
    0.3631 
   -0.0440 
    1.1011 
    1.9086 
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RESULTADOS: LACHENBRUCH-FISHER  

----------------------------------------------------------------------------------------------------------- 
RESULTADOS OBTIDOS: ABORDAGEM DE LACHENBRUCH (JACKNIFE)-FDLF 
-----------------------------------------------------------------------------------------------------------  

  Nº de elem. da pop 1 classificados corretamente: 544 

 Nº de elem. da pop 1 classificados incorretamente: 194 

 Nº de elem. da pop 2 classificados corretamente: 530 

 Nº de elem. da pop 2 classificados incorretamente: 102 

PROBABILIDADE DE ERRO TIPO I:     26.2873% 

PROBABILIDADE DE ERRO TIPO II:     16.1392% 

PROBABILIDADE DE CLASSIFICAÇÃO CORRETA:   78.3942% 
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RESULTADOS: REGRESSÃO-LOGÍSTICA 
************************************************ 
* MODELO DE REGRESSÃO LOGÍSTICO MÚLTIPLO * 
************************************************  

******************************************* 
* MÉTODO DA MÁXIMA VEROSSIMILHANÇA * 
*******************************************  

***************************************** 
* MÉTODO DE LEVENBERG-MARQUARDT * 
*****************************************  

 ******************** 
* SOLUÇÃO INICIAL * 
********************* 
      0     0     0     0     0     0     0     0  

******************************* 
* SOMA   SOMA     *     
* OBSERVADO PREDITO * 
******************************* 
   738.0000  685.0000  

************** 
* GRADIENTE * 
************** 
1.0e+004 *  

Columns 1 through 8  
0.0053 4.5287 0.0052 0.0582 0.1870 0.0069 0.0251 0.0175  

************ 
* HESSIANO * 
************ 
1.0e+007 *  

Columns 1 through 7  
0.0000    0.0036    0.0000    0.0002    0.0001    0.0000    0.0001 
0.0036    1.0027    0.0036    0.0331    0.0296    0.0009    0.0053 
0.0000    0.0036    0.0000    0.0002    0.0001    0.0000    0.0001 
0.0002    0.0331    0.0002    0.0025    0.0013    0.0000    0.0003 
0.0001    0.0296    0.0001    0.0013    0.0012    0.0000    0.0002 
0.0000    0.0009    0.0000    0.0000    0.0000    0.0000    0.0000 
0.0001    0.0053    0.0001    0.0003    0.0002    0.0000    0.0001 
0.0000    0.0035    0.0000    0.0001    0.0001    0.0000    0.0000  

Column 8  
0.0000 
0.0035 
0.0000 
0.0001 
0.0001 
0.0000 
0.0000 
0.0000  
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--------------------------------------------------------------------------------------------------------------- 
ITERAÇÃO | Beta_0 | Beta_1 | Beta_2 | Beta_3 | Beta_4 | Beta_5 | Beta_6 | Beta_7 | Beta_8  
--------------------------------------------------------------------------------------------------------------- 
       1 -3.0202 0.0007 0.4700 0.0048 0.1986 -0.0249 0.6114 1.0987  

************************************* 
* SOMA    SOMA     * 
* OBSERVADO  PREDITO * 
************************************* 
   738.0000  737.3861  

...  

---------------------------------------------------------------------------------------------------------------- 
ITERAÇÃO | Beta_0 | Beta_1 | Beta_2 | Beta_3 | Beta_4 | Beta_5 | Beta_6 | Beta_7 | Beta_8  
---------------------------------------------------------------------------------------------------------------- 
       6 -6.2995 0.0020 0.7851 -0.0159 0.3315 -0.1266 1.5006 2.2993  

************************************* 
* SOMA   SOMA     * 
* OBSERVADO  PREDITO * 
************************************* 
   738.0000  738.0000   

************************************************ 
* MODELO DE REGRESSÃO LOGÍSTICO MÚLTIPLO * 
************************************************ 
******************************************** 
* MÉTODO DA MÁXIMA VEROSSIMILHANÇA * 
******************************************** 
***************************************** 
* MÉTODO DE LEVENBERG-MARQUARDT * 
***************************************** 
***************************** 
* COEFICIENTES ESTIMADOS * 
***************************** 
----------------------------------------------------------------------------------------- 
 Beta_0 |Beta_1 |Beta_2 |Beta_3 |Beta_4 |Beta_5 |Beta_6 |Beta_7 |Beta_8 
----------------------------------------------------------------------------------------- 
   -6.2995 0.0020 0.7851 -0.0159 0.3315 -0.1266 1.5006 2.2993  

 Nº. de elem. da pop 1 classificados corretamente:  536  

 Nº. de elem. da pop 1 classificados incorretamente: 202  

 Nº. de elem. da pop 2 classificados corretamente:  554  

 Nº. de elem. da pop 2 classificados incorretamente:  78  

PROBABILIDADE DE ERRO TIPO I:    27.3713%  

PROBABILIDADE DE ERRO TIPO II:    12.3418%  

PROBABILIDADE DE CLASSIFICAÇÃO CORRETA:  79.562% 



 
109

 
RESULTADOS: LACHENBRUCH-REGLOG  

...  

FAMÍLIA: 1369  ESCORE: 0.44782 
--------------------------------------------------------------------------------------------------------------- 
ITERAÇÃO | Beta_0 | Beta_1 | Beta_2 | Beta_3 | Beta_4 | Beta_5 | Beta_6 | Beta_7 | Beta_8  
--------------------------------------------------------------------------------------------------------------- 
      6 -6.2988 0.0020 0.7858 -0.0161 0.3312 -0.1267 1.5011 2.3012    

FAMÍLIA: 1370  ESCORE: 0.038713 
-------------------------------------------------------------------------------------------------------------- 
ITERAÇÃO | Beta_0 | Beta_1 | Beta_2 | Beta_3 | Beta_4 | Beta_5 | Beta_6 | Beta_7 | Beta_8  
--------------------------------------------------------------------------------------------------------------  
6 -6.2965 0.0020 0.7851 -0.0159 0.3314 -0.1264 1.4992 2.2992  

-------------------------------------------------------------------------------------------------------------- 
RESULTADOS OBTIDOS: ABORDAGEM DE LACHENBRUCH (JACKNIFE) - MRLM 
---------------------------------------------------------------------------------------------------------------  

 Nº. de elem. da pop 1 classificados corretamente: 536  

 Nº. de elem. da pop 1 classificados incorretamente: 202  

 Nº. de elem. da pop 2 classificados corretamente: 554  

 Nº. de elem. da pop 2 classificados incorretamente:  78  

PROBABILIDADE DE ERRO TIPO I:   27.3713%  

PROBABILIDADE DE ERRO TIPO II:   12.3418%  

PROBABILIDADE DE CLASSIFICAÇÃO CORRETA:  79.562%  



ANEXO I – MATRIZ DE DADOS SEM OS DESCARTES DE OUTLIER E 
VARIÁVEIS  

740 FAMÍLIAS CADASTRADAS RECEBENDO O BENEFÍCIO 
TRF

 
TDF

 
CRD

 
TD RC

 
FE GI

 
SE SMT

 
NPVR IMG

 
EAM

 
PPGF 

0
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2 1 2 6 2 11

 
9 5 0 2 1 

35

 
35

 
99 1 1 6 2 10

 
10 2 0 2 1 

240

 

203

 

2 1 1 6 4 12

 

9 3 0 1 1 
289

 

254

 

99 1 3 6 4 12

 

9 0 0 2 1 
240

 

188

 

2 1 3 6 5 15

 

9 4 0 1 1 
200

 

234

 

2 1 2 6 1 0 6 3 0 2 1 
320

 

279

 

2 1 1 6 2 10

 

9 5 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
121

 

120

 

99 1 1 6 1 0 9 4 0 2 1 
400

 

250

 

2 1 3 6 1 0 6 5 0 0 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
300

 

297

 

2 1 1 6 4 12

 

9 5 0 1 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
240

 

225

 

2 1 3 6 4 14

 

9 3 0 2 1 
200

 

405

 

2 1 3 6 1 0 9 7 0 0 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
300

 

261

 

2 1 1 6 3 11

 

9 4 0 2 1 
80

 

75

 

99 1 1 6 2 10

 

5 2 0 2 1 
200

 

180

 

2 1 3 6 2 11

 

9 5 0 1 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
200

 

155

 

99 1 1 6 3 12

 

5 3 0 2 1 
200

 

289

 

2 1 1 6 3 11

 

9 4 5 2 1 
300

 

213

 

99 1 0 1 6 17

 

10 3 0 0 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 4 0 2 1 
225

 

235

 

99 1 1 6 2 10

 

9 4 0 2 1 
200

 

110

 

2 1 1 6 1 0 9 6 0 1 1 
320

 

314

 

2 1 1 2 6 18

 

9 4 0 1 1 
230

 

314

 

2 1 3 6 2 9 9 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 4 0 2 1 
300

 

515

 

2 1 1 6 2 10

 

9 6 0 2 1 
180

 

269

 

2 1 1 6 2 10

 

9 7 0 0 1 
80

 

97

 

99 1 2 6 2 9 10 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
200

 

174

 

2 1 2 6 2 9 9 3 0 1 1 
150

 

151

 

2 1 1 6 1 0 9 8 0 1 0 
230

 

230

 

2 1 1 6 4 12

 

2 3 0 0 1 
22

 

389

 

2 1 2 6 4 12

 

9 5 0 1 1 
280

 

264

 

2 1 1 6 3 11

 

9 3 0 2 1 
180

 

85

 

99 1 1 6 2 9 3 2 0 2 1 
150

 

225

 

2 1 1 6 3 11

 

9 3 0 2 1 
260

 

184

 

99 1 3 1 2 10

 

9 0 0 2 1 
90

 

97

 

2 1 1 6 3 11

 

9 4 0 1 1 
200

 

119

 

99 1 3 6 1 0 9 4 0 2 1 
200

 

256

 

2 1 1 6 2 10

 

7 8 0 1 0 
280

 

239

 

2 1 3 6 2 0 9 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
100

 

100

 

99 1 1 6 2 9 3 4 0 2 1 



 
111

 
150

 
160

 
2 1 3 6 2 9 9 7 0 2 1 

200

 
0

 
2 1 1 6 2 11

 
9 6 0 2 1 

510

 
274

 
2 1 1 5 4 15

 
10 6 0 2 1 

180

 
145

 
2 1 1 6 2 11

 
9 5 0 2 1 

0

 
0

 
99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 

0

 
0

 
99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 

250

 
190

 
2 1 1 6 1 0 6 8 0 2 1 

240

 

236

 

99 1 2 6 4 14

 

2 3 0 2 1 
160

 

235

 

2 1 1 6 3 11

 

9 5 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
200

 

198

 

2 1 1 6 3 12

 

9 8 0 2 1 
224

 

220

 

2 1 1 6 4 13

 

2 4 0 2 1 
120

 

155

 

2 1 3 6 1 0 7 4 0 2 1 
200

 

180

 

2 1 1 6 2 10

 

9 9 0 1 1 
200

 

122

 

2 1 1 6 2 10

 

9 9 0 2 0 
200

 

203

 

2 1 1 6 2 11

 

9 3 0 2 1 
120

 

140

 

2 1 1 6 2 8 9 6 0 2 0 
150

 

105

 

2 1 1 6 1 0 9 8 0 1 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
100

 

53

 

99 1 1 1 2 11

 

10 2 0 2 1 
40

 

40

 

99 1 3 6 2 10

 

3 2 0 2 1 
180

 

154

 

2 1 3 6 1 0 9 3 0 2 1 
200

 

202

 

2 1 1 6 1 0 9 6 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
240

 

199

 

2 1 1 6 4 13

 

9 4 0 1 1 
60

 

137

 

2 1 1 6 2 10

 

9 8 0 1 1 
140

 

112

 

99 1 1 6 5 15

 

5 2 0 1 1 
200

 

190

 

2 1 1 6 1 0 9 8 0 1 1 
200

 

208

 

2 1 3 6 1 0 9 5 0 2 1 
470

 

0

 

2 1 1 6 2 9 9 7 0 1 1 
216

 

252

 

2 1 1 6 2 10

 

9 3 0 2 1 
240

 

255

 

2 1 1 6 4 12

 

9 3 0 1 1 
180

 

179

 

2 1 1 6 2 10

 

9 7 0 1 0 
540

 

340

 

2 1 3 6 2 9 9 7 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
240

 

307

 

2 1 1 6 2 9 9 4 0 1 1 
425

 

210

 

99 1 1 6 1 0 6 7 0 2 1 
0

 

6

 

99 1 2 6 1 0 9 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
340

 

314

 

2 1 1 6 4 14

 

9 5 6 2 1 
319

 

339

 

2 1 3 6 2 10

 

9 6 0 2 1 
330

 

290

 

2 1 1 6 2 11

 

9 4 0 2 1 
210

 

261

 

2 1 1 6 3 11

 

9 3 0 2 1 
409

 

375

 

2 1 1 6 3 11

 

9 5 0 1 1 
250

 

302

 

2 1 3 6 3 11

 

9 7 0 2 1 
240

 

264

 

99 1 3 6 3 11

 

3 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
200

 

200

 

2 1 3 6 2 10

 

9 5 6 2 1 
240

 

270

 

99 1 1 6 3 11

 

3 3 0 2 1 
100

 

60

 

2 1 1 6 2 10

 

9 4 3 2 1 
80

 

206

 

2 1 1 6 2 11

 

9 5 0 1 1 



 
112

 
0

 
0

 
99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 

100

 
115

 
2 1 1 6 3 11

 
9 5 0 2 0 

50

 
155

 
2 1 1 6 2 10

 
9 7 0 1 1 

100

 
110

 
2 1 3 6 3 11

 
5 5 0 2 1 

0

 
0

 
99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 

330

 
241

 
2 1 1 6 2 11

 
10 5 0 2 1 

200

 
200

 
2 0 1 6 3 11

 
9 5 0 2 1 

90

 

80

 

2 1 1 6 2 10

 

9 3 0 2 1 
300

 

310

 

2 1 1 6 2 9 9 5 0 2 1 
250

 

227

 

2 1 3 6 3 11

 

9 6 0 2 1 
200

 

227

 

2 1 3 6 2 10

 

9 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 3 0 0 2 0 2 1 
269

 

291
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0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 10

 

0 0 0 2 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 12

 

0 0 0 2 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 11

 

0 0 0 0 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 1 0 2 0 0 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 10

 

0 0 0 0 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 9 0 0 0 2 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 11

 

0 0 0 2 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 



 
136

 
0

 
0

 
99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 

0

 
0

 
99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 

0

 
0

 
99 1 0 0 0 0 0 4 0 2 1 

0

 
0

 
99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 

0

 
0

 
99 1 0 0 0 9 0 0 0 2 0 

0

 
0

 
99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 

0

 
0

 
99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 

0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 9 0 0 0 0 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 11

 

0 0 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 1 0 2 0 0 4 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 0 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 8 0 0 0 2 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 13

 

0 0 0 0 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 13

 

0 0 0 2 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 8 0 0 0 0 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 1 0 4 12

 

0 0 0 2 0 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 3 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 0 0 0 0 0 2 0 2 1 
0

 

0

 

99 1 1 0 3 0 0 3 0 0 1 



ANEXO II – MATRIZ DE DADOS APÓS OS DESCARTES DE OUTLIER E 
VARIÁVEIS  

738 FAMÍLIAS CADASTRADAS RECEBENDO O BENEFÍCIO DO LADO 
ESQUERDO DA TABELA E 632 FAMÍLIAS CADASTRADAS QUE NÃO 

RECEBEM O BENEFÍCIO AO LADO DIREITO DA TABELA  

TRF

 

TD GI

 

SMT

 

IMG

 

EAM

 

PPGF

 

TRF

 

TD GI

 

SMT

 

IMG

 

EAM

 

PPGF

 

0

 

1 11

 

9 0 2 1 240

 

1 9 9 0 0 1 
35

 

1 10

 

10 0 2 1 100

 

1 7 9 0 0 1 
240

 

1 12

 

9 0 1 1 340

 

1 15

 

9 0 2 1 
289

 

1 12

 

9 0 2 1 477

 

1 10

 

9 0 0 1 
240

 

1 15

 

9 0 1 1 240

 

1 8 9 0 2 1 
200

 

1 0 6 0 2 1 180

 

1 0 9 0 0 1 
320

 

1 10

 

9 0 2 1 500

 

1 13

 

9 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 240

 

1 11

 

2 0 0 1 
121

 

1 0 9 0 2 1 280

 

1 9 9 0 0 1 
400

 

1 0 6 0 0 1 300

 

1 10

 

2 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 350

 

1 0 9 0 0 1 
300

 

1 12

 

9 0 1 1 120

 

1 0 9 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 400

 

1 10

 

9 0 0 1 
240

 

1 14

 

9 0 2 1 280

 

1 13

 

9 0 0 1 
200

 

1 0 9 0 0 1 314

 

1 6 9 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 270

 

1 0 9 0 1 1 
300

 

1 11

 

9 0 2 1 150

 

1 10

 

5 0 0 1 
80

 

1 10

 

5 0 2 1 342

 

1 0 2 0 1 1 
200

 

1 11

 

9 0 1 1 280

 

1 14

 

3 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 360

 

1 18

 

3 0 2 1 
200

 

1 12

 

5 0 2 1 260

 

1 11

 

2 0 0 1 
200

 

1 11

 

9 5 2 1 280

 

1 8 9 0 0 1 
300

 

1 17

 

10 0 0 1 0

 

1 11

 

9 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 180

 

1 15

 

5 0 0 1 
225

 

1 10

 

9 0 2 1 11

 

1 0 9 7 2 1 
200

 

1 0 9 0 1 1 60

 

1 10

 

5 0 2 1 
320

 

1 18

 

9 0 1 1 70

 

1 8 5 0 2 1 
230

 

1 9 9 0 2 1 227

 

1 11

 

2 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 240

 

1 0 6 0 0 1 
300

 

1 10

 

9 0 2 1 240

 

1 10

 

9 5 2 1 
180

 

1 10

 

9 0 0 1 472

 

1 8 9 0 0 1 
80

 

1 9 10 0 2 1 295

 

1 10

 

2 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 240

 

1 0 2 0 1 1 
200

 

1 9 9 0 1 1 350

 

1 0 9 0 0 1 
150

 

1 0 9 0 1 0 280

 

1 12

 

9 0 0 1 
230

 

1 12

 

2 0 0 1 480

 

1 16

 

9 5 2 1 
22

 

1 12

 

9 0 1 1 270

 

1 7 9 0 0 1 
280

 

1 11

 

9 0 2 1 270

 

1 15

 

3 0 2 1 
180

 

1 9 3 0 2 1 240

 

1 9 9 0 2 1 
150

 

1 11

 

9 0 2 1 200

 

1 11

 

9 0 1 1 
260

 

1 10

 

9 0 2 1 286

 

1 7 9 0 0 1 
90

 

1 11

 

9 0 1 1 240

 

1 11

 

6 0 0 1 



 
138

 
200

 
1 0 9 0 2 1 240

 
1 13

 
9 0 0 1 

200

 
1 10

 
7 0 1 0 240

 
1 11

 
5 0 0 1 

280

 
1 0 9 0 2 1 270

 
1 11

 
7 0 0 1 

0

 
1 0 0 0 2 1 240

 
1 10

 
9 0 2 1 

100

 
1 9 3 0 2 1 80

 
1 10

 
9 0 2 1 

150

 
1 9 9 0 2 1 376

 
1 16

 
2 0 0 1 

200

 
1 11

 
9 0 2 1 80

 
1 0 10 0 0 1 

510

 

1 15

 

10 0 2 1 200

 

1 11

 

7 0 0 1 
180

 

1 11

 

9 0 2 1 200

 

1 12

 

9 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 130

 

1 15

 

9 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 9 9 0 0 1 
250

 

1 0 6 0 2 1 200

 

1 10

 

6 0 0 1 
240

 

1 14

 

2 0 2 1 200

 

1 17

 

10 0 0 1 
160

 

1 11

 

9 0 2 1 260

 

0 11

 

5 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 250

 

1 0 9 0 0 1 
200

 

1 12

 

9 0 2 1 480

 

1 11

 

2 0 0 1 
224

 

1 13

 

2 0 2 1 200

 

1 0 9 0 0 1 
120

 

1 0 7 0 2 1 430

 

1 13

 

9 0 0 0 
200

 

1 10

 

9 0 1 1 150

 

1 10

 

7 0 0 1 
200

 

1 10

 

9 0 2 0 190

 

1 11

 

9 0 2 1 
200

 

1 11

 

9 0 2 1 90

 

1 0 9 0 0 1 
120

 

1 8 9 0 2 0 200

 

1 14

 

9 0 0 1 
150

 

1 0 9 0 1 1 100

 

1 0 9 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 120

 

1 0 10 0 0 1 
100

 

1 11

 

10 0 2 1 150

 

1 11

 

5 0 0 1 
40

 

1 10

 

3 0 2 1 200

 

1 0 9 0 0 1 
180

 

1 0 9 0 2 1 200

 

1 9 9 0 0 0 
200

 

1 0 9 0 2 1 100

 

1 15

 

9 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 200

 

1 11

 

9 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 150

 

1 12

 

9 0 2 1 
240

 

1 13

 

9 0 1 1 210

 

1 11

 

5 0 0 1 
60

 

1 10

 

9 0 1 1 350

 

1 0 3 0 0 1 
140

 

1 15

 

5 0 1 1 0

 

1 0 9 0 0 1 
200

 

1 0 9 0 1 1 250

 

1 11

 

10 0 0 1 
200

 

1 0 9 0 2 1 200

 

1 6 9 0 0 1 
216

 

1 10

 

9 0 2 1 20

 

1 10

 

9 0 1 1 
240

 

1 12

 

9 0 1 1 180

 

1 0 9 0 0 1 
180

 

1 10

 

9 0 1 0 0

 

1 13

 

9 0 2 0 
540

 

1 9 9 0 2 1 292

 

1 16

 

9 0 1 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 200

 

1 15

 

9 0 0 1 
240

 

1 9 9 0 1 1 0

 

1 9 9 0 0 1 
425

 

1 0 6 0 2 1 150

 

1 0 10 0 0 1 
0

 

1 0 9 0 2 1 390

 

1 9 9 4 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 380

 

1 11

 

10 0 0 1 
340

 

1 14

 

9 6 2 1 280

 

1 11

 

9 0 2 1 
319

 

1 10

 

9 0 2 1 350

 

1 14

 

9 0 2 1 
330

 

1 11

 

9 0 2 1 200

 

1 10

 

9 0 1 1 
210

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 8 9 0 0 1 
409

 

1 11

 

9 0 1 1 200

 

1 0 9 0 0 1 
250

 

1 11

 

9 0 2 1 100

 

1 0 9 0 0 1 
240

 

1 11

 

3 0 2 1 180

 

1 0 9 0 0 1 



 
139

 
0

 
1 0 0 0 2 1 250

 
1 11

 
5 0 0 1 

200

 
1 10

 
9 6 2 1 180

 
1 10

 
9 0 2 1 

240

 
1 11

 
3 0 2 1 30

 
1 0 9 0 0 1 

100

 
1 10

 
9 3 2 1 220

 
1 11

 
9 0 2 1 

80

 
1 11

 
9 0 1 1 0

 
1 10

 
9 0 2 0 

0

 
1 0 0 0 2 1 200

 
1 8 9 1 2 1 

100

 
1 11

 
9 0 2 0 150

 
1 10

 
5 0 0 1 

50

 

1 10

 

9 0 1 1 280

 

1 11

 

2 0 0 1 
100

 

1 11

 

5 0 2 1 360

 

1 10

 

7 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 400

 

1 10

 

3 0 0 1 
330

 

1 11

 

10 0 2 1 150

 

1 11

 

9 0 2 1 
200

 

0 11

 

9 0 2 1 180

 

1 0 9 0 2 1 
90

 

1 10

 

9 0 2 1 20

 

1 15

 

9 0 2 1 
300

 

1 9 9 0 2 1 160

 

1 11

 

7 0 0 1 
250

 

1 11

 

9 0 2 1 50

 

1 10

 

9 0 2 0 
200

 

1 10

 

9 0 2 1 0

 

1 0 9 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 260

 

1 11

 

7 0 2 1 
269

 

1 8 9 0 2 1 180

 

1 0 6 0 0 1 
300

 

1 9 9 0 2 1 200

 

1 8 9 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 100

 

0 8 9 0 0 1 
100

 

1 15

 

5 0 2 1 200

 

1 10

 

9 0 0 0 
300

 

1 11

 

9 0 2 1 100

 

1 15

 

9 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 200

 

1 0 9 0 0 1 
300

 

1 0 9 0 1 1 200

 

1 0 9 0 0 1 
370

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 14

 

9 0 0 1 
180

 

1 0 9 0 1 1 180

 

1 10

 

7 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 200

 

1 10

 

9 0 1 1 
100

 

1 10

 

9 0 2 1 180

 

1 0 9 0 0 1 
180

 

1 10

 

9 0 2 1 200

 

1 11

 

9 0 0 0 
312

 

1 11

 

9 0 2 1 150

 

1 8 9 0 0 1 
584

 

1 15

 

6 0 1 1 210

 

1 0 9 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 355

 

1 14

 

9 0 2 1 
240

 

1 14

 

9 0 2 1 200

 

1 8 7 0 0 1 
50

 

1 10

 

9 0 2 1 0

 

1 13

 

9 0 0 1 
90

 

1 9 9 0 1 1 200

 

1 0 9 0 0 1 
450

 

1 11

 

9 0 2 1 120

 

0 0 9 0 0 1 
240

 

1 8 9 0 1 1 150

 

1 12

 

9 0 2 1 
360

 

1 11

 

9 0 1 1 0

 

1 12

 

0 0 2 0 
240

 

1 11

 

9 0 1 1 0

 

1 8 0 0 2 0 
240

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 13

 

0 0 0 0 
140

 

1 10

 

5 0 2 1 0

 

1 12

 

0 0 2 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 2 0 
300

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 8 0 0 0 0 
300

 

1 11

 

6 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
280

 

1 10

 

9 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 0 0 
570

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 13

 

0 0 0 0 
200

 

1 10

 

9 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
12

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 8 0 0 0 0 
98

 

1 9 9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
180

 

1 0 9 4 2 1 0

 

1 12

 

0 0 0 0 
0

 

1 10

 

9 0 1 1 0

 

1 8 0 0 0 0 



 
140

 
240

 
1 13

 
9 5 2 1 0

 
1 11

 
0 0 0 0 

180

 
1 10

 
9 0 2 1 0

 
1 12

 
0 0 0 0 

200

 
1 10

 
9 0 1 1 0

 
1 10

 
0 0 0 0 

0

 
1 8 9 0 2 1 0

 
1 12

 
0 0 2 0 

240

 
1 11

 
9 0 2 1 0

 
1 12

 
0 0 0 0 

50

 
1 0 9 0 2 1 0

 
1 14

 
0 0 2 0 

606

 
1 10

 
9 0 2 1 0

 
1 9 0 0 2 0 

30

 

1 11

 

7 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
0

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 2 0 
100

 

1 0 9 0 0 1 0

 

1 8 0 0 2 0 
240

 

1 0 6 0 0 1 0

 

1 13

 

0 0 0 0 
200

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 2 0 
340

 

1 14

 

9 0 2 1 0

 

1 15

 

0 0 0 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 12

 

0 0 0 0 
50

 

1 0 10 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 2 0 
80

 

1 11

 

7 0 1 1 0

 

1 8 0 0 0 0 
40

 

1 15

 

9 0 2 1 0

 

1 12

 

0 0 2 0 
30

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 2 0 
260

 

1 14

 

9 0 1 1 0

 

1 8 0 0 2 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
400

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 9 0 0 2 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 12

 

0 0 2 0 
45

 

1 12

 

10 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 2 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 2 0 
50

 

1 10

 

10 0 2 0 0

 

1 12

 

0 0 2 0 
200

 

1 10

 

9 0 1 1 0

 

1 10

 

0 0 2 0 
90

 

1 8 9 0 2 1 0

 

1 13

 

0 0 0 0 
120

 

1 13

 

10 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 0 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
240

 

1 10

 

9 0 1 1 0

 

1 12

 

0 0 2 0 
200

 

1 15

 

9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
290

 

1 14

 

9 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
120

 

1 17

 

9 0 1 1 0

 

1 12

 

0 0 2 0 
200

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 0 1 
200

 

1 11

 

7 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 0 0 
200

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 9 0 0 2 0 
10

 

1 12

 

9 0 2 1 0

 

1 14

 

0 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
0

 

1 14

 

9 0 1 1 0

 

1 8 0 0 2 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 13

 

0 0 0 0 
240

 

0 0 9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 2 0 
100

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 8 0 0 0 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 2 0 
40

 

1 8 5 0 0 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
316

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 8 0 0 2 0 
0

 

1 12

 

9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 9 0 0 2 0 
440

 

1 0 3 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 2 0 
300

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 14

 

0 0 2 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 0 0 



 
141

 
350

 
1 11

 
9 0 1 1 0

 
1 10

 
0 0 0 0 

320

 
1 18

 
9 0 2 1 0

 
1 12

 
0 0 2 0 

460

 
1 11

 
9 0 2 1 0

 
1 12

 
0 0 2 0 

240

 
1 13

 
9 0 2 1 0

 
1 8 0 0 0 0 

350

 
1 11

 
9 4 2 1 0

 
1 8 0 0 2 0 

0

 
1 0 0 0 2 1 0

 
1 10

 
0 0 2 0 

200

 
1 11

 
9 0 2 0 0

 
1 0 0 0 2 1 

200

 

1 10

 

9 0 1 1 0

 

1 13

 

0 0 0 0 
380

 

1 8 9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
240

 

1 11

 

9 0 1 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
130

 

1 0 9 8 2 1 0

 

1 12

 

0 0 0 0 
250

 

1 10

 

9 0 2 1 0

 

1 14

 

0 0 2 0 
200

 

1 9 9 0 1 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
200

 

1 10

 

9 0 2 1 0

 

1 9 0 0 0 0 
0

 

1 11

 

9 4 2 1 0

 

1 14

 

0 0 2 0 
120

 

1 12

 

3 0 2 1 0

 

1 13

 

0 0 0 0 
0

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 0 0 
180

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 9 0 0 0 0 
280

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 0 1 
240

 

1 0 6 0 0 1 0

 

1 13

 

0 0 0 0 
240

 

1 8 9 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
240

 

1 16

 

9 0 2 1 0

 

1 14

 

0 0 0 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 2 0 
10

 

1 10

 

9 0 1 0 0

 

1 10

 

0 0 0 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 8 0 0 0 0 
100

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 8 0 0 0 0 
80

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 0 1 
340

 

1 10

 

9 3 2 1 0

 

1 10

 

0 0 0 0 
220

 

1 10

 

9 0 1 1 0

 

1 11

 

0 0 2 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 13

 

0 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 0 1 0

 

1 10

 

0 0 0 0 
240

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 0 1 0

 

1 9 0 0 0 0 
240

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
180

 

1 11

 

9 0 1 1 0

 

1 11

 

0 0 2 0 
402

 

1 0 9 0 1 1 0

 

1 13

 

0 0 2 0 
380

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 8 0 0 0 0 
0

 

1 12

 

9 0 1 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
280

 

1 10

 

9 0 1 1 0

 

1 12

 

0 0 0 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 12

 

0 0 0 0 
180

 

1 12

 

5 0 2 1 0

 

1 8 0 0 2 0 
165

 

1 10

 

5 0 2 1 0

 

1 13

 

0 0 2 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 13

 

0 0 0 0 
200

 

1 8 9 0 1 0 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
240

 

1 16

 

9 0 1 1 0

 

1 15

 

0 0 0 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 14

 

0 0 0 1 
240

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 9 0 0 0 0 
80

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
400

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
207

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 0 0 



 
142

 
150

 
1 0 9 0 2 1 0

 
1 10

 
0 0 2 0 

250

 
1 9 9 0 2 1 0

 
1 8 0 0 0 0 

480

 
1 9 9 0 2 1 0

 
1 0 0 0 2 1 

50

 
1 0 9 0 2 1 0

 
1 0 0 0 2 1 

80

 
1 11

 
9 0 1 1 0

 
1 9 0 0 0 0 

200

 
1 0 9 0 2 1 0

 
1 8 0 0 0 0 

390

 
1 11

 
9 0 1 1 0

 
1 10

 
0 0 0 0 

0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 12

 

0 0 0 0 
150

 

1 10

 

9 0 2 1 0

 

1 12

 

0 0 0 0 
352

 

1 17

 

9 0 1 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
50

 

1 11

 

9 0 1 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
466

 

1 10

 

9 0 2 1 0

 

1 14

 

0 0 0 0 
240

 

1 12

 

9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
180

 

1 15

 

9 0 1 1 0

 

1 8 0 0 0 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 12

 

0 0 0 0 
240

 

1 10

 

9 0 2 1 0

 

1 9 0 0 0 0 
10

 

1 10

 

10 0 2 0 0

 

1 0 0 0 2 1 
250

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 2 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 14

 

0 0 2 0 
160

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 2 0 
194

 

1 10

 

9 0 2 1 0

 

1 11

 

0 0 0 0 
50

 

1 11

 

9 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 2 0 
120

 

1 11

 

7 0 2 1 0

 

1 10

 

0 0 0 0 
200

 

1 15

 

9 0 2 1 0

 

1 9 0 0 0 0 
0

 

1 0 0 0 2 1 0

 

1 12

 

0 0 2 0 
280

 

1 0 9 0 2 1 0

 

1 12

 

0 0 2 0 
0

 

1 0 9 0 0 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
200

 

1 9 9 0 2 1 0

 

1 0 0 0 2 1 
480

 

1 11

 

9 3 2 1 0

 

1 11

 

0 0 2 0 
0

 

1 12

 

9 0 2 1 0

 

1 9 0 0 2 0 
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9 0 2 1        

0

 
1 0 0 0 2 1        

100

 
1 11

 
9 0 2 1        

240

 
1 11

 
9 0 1 1        

0

 
1 0 0 0 2 1        

200

 
1 11

 
9 0 2 1        

160

 
1 10

 
9 0 2 1        

0

 

1 0 0 0 2 1        
500

 

1 10

 

7 0 1 1        
350

 

1 11

 

9 0 2 1        
250

 

1 10

 

9 0 2 1        
80

 

1 10

 

9 0 2 1        
348

 

1 13

 

9 0 1 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
150

 

1 8 9 0 1 1        
420

 

1 15

 

9 0 1 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
200

 

1 11

 

9 4 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
10

 

1 10

 

9 0 2 1        
240

 

1 0 2 0 2 1        
10

 

1 10

 

9 0 1 1        
100

 

1 10

 

7 0 2 1        
200

 

1 11

 

9 0 1 1        
100

 

1 9 9 0 1 1        
250

 

1 11

 

9 0 2 1        
190

 

1 10

 

7 0 2 1        
200

 

1 12

 

9 0 1 1        
150

 

1 11

 

3 0 1 1        
313

 

1 11

 

9 0 2 1        
380

 

1 11

 

9 0 2 1        
180

 

1 0 9 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
150

 

1 9 9 0 2 1        
100

 

1 11

 

9 0 1 1        
400

 

1 10

 

9 0 2 1        
120

 

1 15

 

5 0 2 1        
269

 

1 0 9 0 2 1        
120

 

1 12

 

5 0 2 1        
210

 

1 12

 

9 0 2 0        
220

 

1 0 9 0 1 1        
180

 

1 11

 

9 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
300

 

1 11

 

2 0 2 1        
100

 

1 11

 

9 0 2 1        
480

 

1 9 9 0 2 1        
0

 

1 0 9 0 1 1        



 
151

 
0

 
1 0 0 0 0 1        

10

 
1 0 9 0 2 1        

0

 
1 0 0 0 2 1        

180

 
1 10

 
10 0 2 1        

200

 
1 0 9 0 2 1        

0

 
1 0 0 0 2 1        

0

 
1 11

 
9 0 1 1        

0

 

1 0 0 0 2 1        
180

 

1 11

 

5 0 0 1        
250

 

1 12

 

9 5 1 1        
300

 

1 11

 

9 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 0 1        
200

 

1 9 9 0 2 0        
0

 

1 0 0 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
200

 

1 13

 

7 0 2 0        
300

 

0 0 9 0 2 1        
100

 

1 14

 

9 0 1 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
200

 

1 0 9 0 2 1        
50

 

1 0 7 0 2 1        
0

 

1 11

 

9 0 2 1        
180

 

1 11

 

9 0 2 1        
90

 

1 12

 

10 0 2 1        
60

 

1 9 10 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
90

 

1 10

 

9 0 2 1        
0

 

1 9 9 0 2 1        
0

 

1 0 0 0 2 1        
409

 

1 13

 

9 0 1 1        
300

 

1 11

 

9 5 2 1        
150

 

1 13

 

9 0 2 1        

                   



ANEXO III – FORMULÁRIO DO CADASTRAMENTO DO PBF 
IDENTIFICAÇÃO DO DOMICÍLIO E DA FAMÍLIA 



ANEXO IV – FORMULÁRIO DO CADASTRAMENTO DO PBF  
IDENTIFICAÇÃO DA PESSOA   
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